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DAFTAR ISTILAH

Platform : Lingkungan dimana perangkat lunak dijalankan.
Dataset : Kumpulan data yang terstruktur yang digunakan untuk
analisis, pelatihan model, atau manipulasi data lainnya.

Google Drive : Layanan penyimpanan online yang disediakan oleh
Google.
Google Colab : Lingkungan pengembangan berbasis cloud yang

memungkinkan penulisan dan eksekusi kode Python langsung dari peramban web.
Python : Bahasa pemrograman tingkat tinggi yang dirancang untuk
kemudahan dalam membaca dan menulis kode.

Kaggle : Platform yang menyediakan lingkungan belajar dan

berkolaborasi dalam bidang ilmu data dan pembelajaran mesin.

Browser : Perangkat lunak yang digunakan untuk mengakses dan
menampilkan konten di World Wide Web.

Temporary Folder  : direktori yang digunakan untuk menyimpan file-file
sementara.

Library : Kumpulan pustaka yang dapat digunakan di lingkungan

pengembangan perangkat lunak.
Epoch . Satu siklus lengkap dari proses pelatihan model

pembelajaran mesin.
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INTISARI

Sayur adalah makanan yang dapat dan sering dikonsumsi semua kalangan
umur. Namun dalam mengkonsumsi sayur kita harus dapat membedakan antara
sayur yang segar dan yang busuk. Dan dengan majunya teknologi saat ini, kita dapat
membedakan sayur busuk dan segar dengan menggunakan gambar dan Atrtificial
Intellegence. Namun pada penelitian sebelumnya yang dilakukan menggunakan
Machine Learning dengan algoritma Support Vector Machine, klasifikasi sayur
segar dan busuk hanya mendapatkan hasil akurasi sebesar 65,02%.

Dengan menggunakan Deep Learning, penelitian ini dilakukan untuk
mencari akurasi yang lebih tinggi. Algoritma yang dipilih adalah Convolutional
Neural Network dengan menggunakan 3 arsitektur dari CNN tersebut sebagai
pembanding untuk dicari hasil akurasi terbaik.

Setelah dilakukan penelitian didapatkan hasil bahwa algoritma CNN
memiliki akurasi yang lebih tinggi dibandingkan algoritma SVM dengan hasil
tertinggi didapatkan dengan arsitektur VGG19 dengan akurasi sebesar 98%.
Diharapkan dengan penelitian ini kedepannya dapat digunakan dalam alat untuk
membedakan sayuran busuk dan segar untuk mempercepat proses sortir. Dan dapat

dilakukan penelitian menggunakan dataset dari klasifikasi sayur yang diperluas.

Kata kunci: Kecerdasan Buatan, Deep Learning, Klasifikasi Gambar, CNN,

Sayur.
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ABSTRACT

Vegetables are foods that can and are often consumed by all age groups.
However, when consuming vegetables, we must be able to distinguish between
fresh and rotten vegetables. With the advancement of technology today, we can
differentiate between rotten and fresh vegetables using images and Atrtificial
Intelligence. However, in previous research conducted using Machine Learning
with the Support VVector Machine algorithm, the classification of fresh and rotten

vegetables only achieved an accuracy of 65.02%.

By using Deep Learning, this study was conducted to seek higher accuracy.
The chosen algorithm is Convolutional Neural Network (CNN), using three

different CNN architectures as comparisons to find the best accuracy results.

The research results showed that the CNN algorithm achieved higher
accuracy compared to the SVM algorithm, with the highest accuracy obtained using
the VGG19 architecture at 98%. It is hoped that this research can be used in the
future in tools to distinguish between fresh and rotten vegetables to speed up the
sorting process. Further research can also be conducted using an expanded

vegetable classification dataset.

Keyword: Artificial Intelligence, Deep Learning, Image Classification, CNN,
Vegetable.
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