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INTISARI

Kegiatan yang melanggar aturan pada media sosial menjadi salah satu
dampak negatif dari penggunaan internet saat ini. Twitter menjadi tempat paling
terbuka untuk melakukan hal tersebut karena kemudahan dalam penggunaanya.
Salah satu kegiatan negatif yang tersebar pada Twitter saat ini adalah tindakan
prostitusi. Para pelaku menjajakan dirinya dengan mengirim tweet yang mengacu
dalam tindakan prositusi.

Dengan teknik Klasifikasi teks menggunakan metode Naive Bayes dapat
dilakukan prediksi terhadap tweet yang mengarah pada tindakan prostitusi
dengan melakukan Kklasifikasi tweet dari  dataset yang telah didapatkan.
Implementasi metode Naive Bayes diharapkan. mampu melakukan prediksi
dengan tingkat akurasi yang baik untuk melakukan klasifikasi tweet pada Twitter.

Hasil penelitian dari 40000 dataset yang dibagi menjadi 80% data training
dan 30% data testing diperoleh tingkat akurasi metode Naive Bayes sebesar
98,41% dengan nilai precision sebesar 98%, nilai recall sebesar 98% dan nilai f1-
measure sebesar 98%.

Kata Kunci: Prostitusi, Twitter, Naive Bayes
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ABSTRACT

Activities that violate the rules on social media are one of the negative
impacts of using the internet today. Twitter is the most open place to do this
because of its ease of use. One of the negative activities that are spreading on
Twitter at this time is the act of prostitution. The perpetrators peddled themselves
by sending tweets that referred to acts of prostitution.

With the text classification technique using the Naive Bayes method,
predictions of tweets that lead to prostitution can be made by classifying tweets
from the dataset that has been obtained. The implementation of the Naive Bayes
method is expected to be able to make predictions with a good level of accuracy
for classifying tweets on Twitter.

The results of research from 40000 datasets that were divided into 80%
training data and 30% testing data obtained the accuracy rate of the Naive Bayes
method of 98.41% with a precision value of 98%, a recall value of 98% and an
f1-measure value of 98%.

Keyword: Prostitution, Twitter, Naive Bayes
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