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INTISARI

Era digital yang terus berkembang menuntut individu untuk terus belajar,
terutama dalam hal investasi. Perkembangan teknologi yang mudah diakses oleh
berbagai kelompok usia telah membawa dampak signifikan dalam akses informasi,
di masa lalu investasi terbatas pada properti dan saham yang memerlukan interaksi
langsung dengan broker. Namun, perubahan pengelolaan investasi telah terjadi di
era digital, di mana masyarakat dapat mengakses informasi nilai aset secara real-
time dan melakukan investasi online dengan mudah. Meskipun demikian,
kemudahan ini juga membuka peluang bagi penyalahgunaan investasi.

Peneliti menganalisis mengenai sentimen yang ada pada media sosial twitter
terhadap topik investasi dan saham. Proses penelitian dilakukan menggunakan
metode naive bayes classifier terhadap data yang telah diambil berdasarkan kata
kunci investasi dan saham. Metode Naive bayes classifier menghasilkan akurasi
cukup tinggi dengan akurasi 75%. Peneliti melakukan uji coba pada parameter
hybrid algoritma dengan model adabost menghasilkan akurasi 71%. Peneliti
mencoba dengan mengubah paramter pada ambang tertentu dari hasil proses
labeling data dengan ambang batas skor 0.65, naive bayes menghasilkan akurasi
86%. Proses pengujian naik signifikan pada pengujian terhadap kenaikan
pengambil skor label diangka skor 0.70 menghasilkan akurasi sebesar 89%.

Kata kunci : Investasi, Saham, Analisis Sentimen, Naive Bayes Classifier,
Twitter
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ABSTRAK

The rapidly evolving digital era demands individuals to continuously learn,
especially in investment matters. The accessibility of technology across different age
groups has significantly impacted information access. In the past, investments were
limited to properties and stocks, requiring direct interaction with brokers. However,
investment management has transformed in the digital era, where people can access
real-time asset information and easily invest online. Despite these conveniences, they
also present opportunities for investment misuse.

Researchers analyzed sentiment on Twitter regarding investment and stocks. The
research process employed a naive Bayes classifier method on data extracted using
keyWords related to investment and stocks. The naive Bayes classifier method
achieved a high Accuracy of 75%. The researchers experimented with a hybrid
algorithm parameter using an AdaBoost model, resulting in 71% Accuracy. Adjusting
parameters with a specific threshold score of 0.65 from the data labeling process, naive
Bayes achieved an Accuracy of 86%. Further testing showed significant improvement
when increasing the threshold to 0.70, reaching an Accuracy of 89%.

KeyWords: Investment, Stocks, Sentiment Analysis, Naive Bayes Classifier, Twitter
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