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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen terhadap film 'Gadis Kretek'
di Twitter dengan menggunakan algoritma K-Nearest Neighbors (KNN). Data
dikumpulkan dari Twitter yang mencakup 13.180 tweet, dengan proses pre-
processing untuk memastikan data bersih dan konsisten. Komentar dalam bahasa
Indonesia dipisahkan menjadi 2.227 komentar negatif dan 2.105 komentar positif.
Model KNN diterapkan pada data yang telah diproses menggunakan TF-IDF untuk
transformasi teks menjadi fitur numerik. Evaluasi model dilakukan dengan cross-
validation untuk menentukan nilai K yang optimal, yang ditemukan sebesar 48
dengan akurasi 69,60%. Pencarian parameter terbaik menggunakan
RandomizedSearchCV ~menunjukkan bahwa parameter optimal adalah
{'’knn__weights": 'uniform’, 'knn__metric": 'euclidean'}, yang menghasilkan akurasi
70,30% pada data uji.

Eksperimen dengan berbagai ukuran data uji (30%, 20%, dan 10%) menunjukkan
bahwa ukuran data uji 30% memberikan akurasi 71% dengan recall tinggi untuk
komentar negatif (84%) dan recall lebih rendah untuk komentar positif (56%).
Precision untuk komentar positif adalah 76% dan untuk komentar negatif 68%.
Ukuran data uji 20% menghasilkan akurasi 70% dengan recall 55% untuk komentar
positif dan 85% untuk komentar negatif, serta precision 77% untuk komentar positif
dan 67% untuk komentar negatif. Ukuran data uji 10% menunjukkan akurasi
meningkat menjadi 71,43%. Hasil penelitian ini menekankan pentingnya
menemukan keseimbangan antara ukuran data pelatihan dan data uji untuk

memperoleh model KNN yang stabil dan akurat.

Kata Kunci: Analisis Sentimen, K-Nearest Neighbors, TF-IDF, Cross-
Validation, RandomizedSearchCV
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ABSTRACT

This study aims to analyze sentiments towards the film 'Gadis Kretek' on Twitter
using the K-Nearest Neighbors (KNN) algorithm. Data was collected from Twitter,
consisting of 13,180 tweets, and underwent pre-processing to ensure data
cleanliness and consistency. Comments in Indonesian were categorized into 2,227
negative and 2,105 positive comments. The KNN model was applied to the
processed data using TF-IDF for text transformation into numerical features.
Model evaluation was performed with cross-validation to determine the optimal K
value, found to be 48 with an accuracy of 69.60%. Parameter tuning using
RandomizedSearchCV indicated that the optimal parameters were {'knn__weights':
‘uniform’, ‘knn__metric": ‘euclidean'}, resulting in an accuracy of 70.30% on the

test data.

Experiments with various test sizes (30%, 20%, and 10%) revealed that a 30% test
size yielded an accuracy of 71% with high recall for negative comments (84%) and
lower recall for positive comments (56%). Precision for positive comments was
76%, while for negative comments it was 68%. The 20% test size resulted in an
accuracy of 70% with a recall of 55% for positive comments and 85% for negative
comments, and precision of 77% for positive comments and 67% for negative
comments. The 10% test size showed an accuracy increase to 71.43. The findings
underscore the importance of balancing training and test data sizes to achieve a

stable and accurate KNN model.

Keywords: Sentiment Analysis, K-Nearest Neighbors, TF-IDF, Cross-Validation,
RandomizedSearchCV
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