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INTISARI

Selama beberapa tahun terakhir, algoritma Random Forest dan algoritma
eXtreme Gradient Boosiing (XGBoosr) populer untuk analisis perilaku konsumen,
Nomun, ditengah kepopulerannva, banyak perdebatan mona alporitma yang
kompatibel untuk analisis perilaku konsumen di antara kedusnya Hal tersebut
dibuktikan oleh beberapi pmelmm yang menunjukkan bahwa Ramdom Forest
kompatibel untuk menangani distribusi -:Inm tidak seimbang, sedangkan Y Booss
knmpu.llbcl untuk menangani dat besor dan oo plm Oleh sebab itu, penelitian
ini akan membuktikan g algori
besar yang tidak seim
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ABSTRACT

Over the past few vears, Random Foresi algerithm and eXtreme Gradiend
Boasting (XGBoost) algorithm are popular for conswmer behavior analysis.
However, amidst their popularity, there iv a lor of debate on which algorithm is
compatible for consumer behavior analviiy between the two. This ix evidenced by
several studies that show that Rendom Forest s compatible. for handiing
unhalanced data disteibution, while xﬂﬂmﬂ ix compatible for handling lorge and
complex data. ﬁ-mzﬁ;rz this sru.nfy Will it which d{gnﬁthm i eompatible in
handiing large 1 !
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