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Jumlah sampel data yang disebarkan ke Neural network atau
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Variable atau atribut yang digunakan dalam penelitian
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pergeseran filter/kernel.

Proses dimana perhitungan dot product nilai matriks dari image
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Matriks untuk menghitung dan mendeteksi suatu pola yang
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ABSTRACT

The novel coronavirus pandemic (COVID-19) was first detected in Wuhan, China in
December 2019 and has become a serious health problem for people around the world.
Signs of infection from infection caused by COVID-19 include respiratory problems,
fever, cough, and dyspnea. For more serious cases, infection caused by COVID-19 can
lead to pneumonia, acute respiratory distress, septic shock, internal organ failure, or
even death.

The general examination that is usually done to detect COVID-19 is the PCR Swab
Test. However, the high cost of carrying out the PCR Swab Test and the length of time
waiting to get the results from the PCR Swab Test are needed so that a faster and
cheaper method is needed to detect COVID-19 The method used in this research is to
use chest X-Ray image with Convolutional Neural Network.

Chest X-Ray image is used as input for image processing. The image stages before
classification are image pre-processing (Scaling, Grayscale, CLAHE and
Thresholding). Then the image is classified using a Convolutional Neural Network.
After testing in this study, it is concluded that the proposed method has the ability to
detect COVID-19 well with an accuracy of 97.33%, 94.66% precision, and 100% recall.

keyword : COVID19, corona, scaling, CLAHE, thresholding, convelutional neural
network
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INTISARI

Pandemi virus Corona jenis baru (COVID-19) pertama kali dideteksi di Wuhan, China
pada bulan Desember 2019 dan telah menjadi masalah kesehatan yang serius bagi
masyarakat di seluruh dunia. Tanda-tanda infeksi dari infeksi yang disebabkan oleh
COVID-19 diantara lain adalah gangguan pernafasan, demam, batuk, dan dispnea.
Untuk kasus yang lebih serius, infeksi yang disebabkan oleh COVID-19 dapat
menyebabkan pneumonia, gangguan pernafasan-akut, Syok Septik, kegagalan organ-
organ dalam, atau bahkan kematian.

Pemeriksaan umum yang biasa dilakukan untuk mendeteksi COVID-19 adalah
dengan PCR Swab Test. Namun mahalnya biaya untuk melakukan PCR Swab Test dan
lamanya waktu yang ditunggu untuk mendapat hasil dari PCR Swab Test sehingga
diperlukan suatu metode yang lebih cepat dan murah untuk melakuakan deteksi
COVID-19. Metode yang digunakan dalam penelitian ini yaitu menggunakan citra X-
Ray dada dengan Convolutional Neural Network.

Citra X-Ray dada digunakan sebagai masukan untuk proses pengolahan citra.
Tahapan ' citra sebelum klasifikasi yaitu proses pra pengolahan citra (Scaling,
Grayscale, CLAHE dan Thresholding). Kemudian citra diklasifikasi menggunakan
Convolutional Neural Network Setelah dilakukan pengujian. pada penelitian ini,
didapatkan kesimpulan bahwa metode yang diajukan memiliki kemampuan dalam
mendeteksi COVID-19 yang baik dengan akurasi sebesar 97,33%, Presisi 94.66%, dan
Recall 100%.

Kata kunci : COVID19, corona, scaling, CLAHE, thresholding, convolutional
neural network
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