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INTISARI

Dalam industri pertanian dan ritel, penentuan kesegaran buah dan sayuran
secara akurat dan cepat sangat penting untuk menjamin kualitas produk sampai ke
konsumen. Penelitian ini mengusulkan penggunaan Convolutional Neural Network
(CNN) dan teknologi deep learning untuk mengembangkan sistem klasifikasi

kesegaran buah dan sayuran secara real-time.

Dengan menggunakan kemampuan CNN dalam mengenali dan
menginterpretasikan fitur visual dari gambar, sistem ini mampu mengidentifikasi
tingkat kesegaran produk berdasarkan karakteristik seperti warna, tekstur, dan
bentuk. Data gambar buah dan sayur yang dikumpulkan digunakan untuk melatih
model CNN, yang kemudian diuji untuk mengevaluasi kinerjanya. Hasil pengujian
menunjukkan bahwa sistem ini mencapai akurasi tinggi dalam Klasifikasi
kesegaran, dengan metrik evaluasi seperti presisi, perolehan, dan skor F1

memuaskan.

Penerapan sistem ini memungkinkan pemantauan kualitas produk secara
otomatis dan efisien, yang dapat diterapkan di berbagai tahap rantai pasokan, mulai
dari panen hingga distribusi. Oleh karena itu, penelitian ini tidak hanya
menawarkan solusi inovatif terhadap permasalahan praktis di industri pertanian dan
ritel, namun juga berkontribusi pada pengembangan teknologi pemrosesan gambar
dan kecerdasan buatan yang lebih maju.

Kata kunci: CNN (Jaringan Syaraf Konvolusional), Deep Learning, Real-Time,

Kesegaran Sayuran, Kesegaran Buah.
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ABSTRACT

In the agricultural and retail industries, accurately and quickly
determining the freshness of fruit and vegetables is critical to ensuring the quality
of the products that reach consumers. This research proposes the use of
Convolutional Neural Network (CNN) and deep learning technology to develop a

real-time fruit and vegetable freshness classification system.

By utilizing CNN's ability to recognize and interpret visual features from
images, this system is able to identify the level of product freshness based on
characteristics such as color, texture and shape. The collected fruit and vegetable
image data was used to train a CNN model, which was then tested to evaluate its
performance. Test results show that this system achieves high accuracy in freshness
classification, with evaluation metrics such as precision, recall and F1-score

beingsatisfactory.

Implementation of this system enables automatic and efficient monitoring
of product quality, which can be applied at various stages of the supply chain,
from harvest to distribution. Thus, this research not only offers innovative
solutions to practical problems in the agricultural and retail industries, but also
contributes to the development of more advanced image processing and artificial

intelligence technologies.

Keyword: CNN (Convolutional Neural Network), Deep Learning, Real-Time
Classification, Fruit Freshness, Vegetable Freshness
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