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INTISARI

Tulisan tangan latin masih sering digunakan dalam penulisan resep dokter
meskipun telah ada perkembangan teknologi digital. Namun, variasi gaya tulisan
dan kualitas tulisan tangan dapat menyebabkan kesalahan pembacaan yang
berpotensi fatal. Kesalahan pembacaan resep medis menjadi permasalahan serius
yang dapat berujung fatal, baik di tingkat global maupun di Indonesia. Dalam
beberapa kasus, kesalahan tersebut dapat mengakibatkan kematian pasien akibat
pemberian obat yang dosis atau jenisnya salah. Menurut penelitian yang diterbitkan
dalam jurnal BMJ Quality and Safety, kesalahan pembacaan resep menjadi
penyebab utama dari kesalahan dalam penggunaan obat, menyebabkan lebih dari
7.000 kematian setiap tahun di Amerika Serikat. Di Indonesia, masalahnya bisa
lebih kompleks karena kekurangan standar dalam penulisan resep medis dan
kurangnya kesadaran akan pentingnya kejelasan tulisan tangan.

Penelitian ini bertujuan untuk mengenali tulisan tangan latin yang masih
sering digunakan pada resep dokter. Untuk mengimplementasikan penelitian ini
digunakan algoritma Convolutional Neural Network (CNN) dan menggunakan
bahasa pemrograman pyhton dengan semua library yang dibutuhkan untuk
menjalankan fungsi — fungsi yang dibutuhkan untuk membantu pengerjaan dalam
sistem yang akan dibuat.

Akurasi dari 2 percobaan yang menguji model CNN yang dibuat dengan
metode confusion matrix menunjukkan hasil, untuk dataset yang menggunakan 62
kelas menghasilkan nilai overall accuracy sebesar 86,11 %, presisi sebesar 71,33
%, recall sebesar 76,44 %, dan fl-score sebesar 71, 41 %, sedangkan pada
pengujian menggunakan dataset dengan jumlah kelas 47 menghasilkan nilai overall
accuracy sebesar 89,68%, presisi sebesar 87,28%, recall sebesar 89,42 % dan f1-
score sebesar 87,76 %.

Kata kunci: Pengenalan Tulisan Tangan, Convolutional Neural Network
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ABSTRACT

Handwritten Latin script is still commonly used in writing doctor's
prescriptions despite the advancements in digital technology. However, variations
in handwriting styles and quality can lead to potentially fatal reading errors.
Misinterpretation of medical prescriptions is a serious problem that can have fatal
consequences, both globally and in Indonesia. In some cases, such errors can result
in patient deaths due to incorrect dosage or type of medication. According to a study
published in the BMJ Quality and Safety journal, misreading prescriptions is a
leading cause of medication errors, resulting in over 7,000 deaths annually in the
United States. In Indonesia, the issue may be more complex due to a lack of
standards in medical prescription writing and a lack of awareness of the importance
of handwriting clarity.

The aim of this research is to identify handwritten Latin script still
commonly used in doctor's prescriptions. To implement this research, a
Convolutional Neural Network (CNN) algorithm was utilized, programmed in
Python with all necessary libraries to execute the required functions for assisting in
the development of the system.

The accuracy of two experiments testing the CNN model created with the
confusion matrix method shows that, for a dataset using 62 classes, the overall
accuracy yielded a value of 86.11%, precision of 71.33%, recall of 76.44%, and f1-
score of 71.41%. Meanwhile, testing using a dataset with 47 classes resulted in an
overall accuracy of 89.68%, precision of 87.28%, recall of 89.42%, and f1-score of
87.76%.

Keyword: Handwriting Recognition, Convolutional Neural Network
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