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INTISARI

Kecerdasan buatan telah berkembang sangat cepat dalam beberapa tahun
terakhir hal ini telah memicu kontroversi dalam berbagai macam bidang terutama
bidang seni. Maka dari itu dilakukan penelitian untuk menganalisis sentimen
terhadap penggunaan kecerdasan buatan dalam menghasilkan gambar di media
sosial X dengan menggunakan algoritma Naive Bayes dan Support Vector Machine.
Data yang di analisis sejumlah 25.029 data yang didapatkan melalui crawling tweet
dengan rentang Januari hingga Juni 2024. Hasil dari penelitian ini menunjukan
bahwa model SVM memiliki performa yang lebih baik dengan akurasi 94.40%,
dibandingkan dengan model Naive Bayes yang memiliki akurasi 74.57%. Model
Naive Bayes dengan precision sebesar 0.80, recall sebesar 0.75, dan F1-Score
sebesar 0.76. Sementara itu, model SVM mencapai, precision sebesar 0.94, recall
sebesar 0.94, dan F1-Score sebesar 0.94. Area Under the Curve (AUC) untuk Naive
Bayes adalah 0.8589, sedangkan untuk SVM adalah 0.9794. Time processing untuk
Naive Bayes didapatkan 0,0637 detik untuk training dan testing sebesar 0,0021
detik sedangkan SVM mendapatkan training 1164,1675 detik, dan testing 10,7715
detik. Hal ini menjadikan SVM sebagai model yang lebih efektif dalam melakukan

analisis sentimen tetapi Naive Bayes lebih unggul untuk efisiensi waktu.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Klasifikasi Sentimen, Naive Bayes, Support
Vector Machine, Kecerdasan Buatan
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ABSTRACT

Artificial intelligence has developed very quickly in recent years, this has
sparked controversy in various fields, especially the arts. Therefore, research was
conducted to analyze sentiment regarding the use of artificial intelligence in
producing images on social media X using the Naive Bayes algorithm and
Support Vector Machine. The data analyzed was 25,029 data obtained through
crawling tweets ranging from January to June 2024. The results of this research
show that the SVM model has better performance with an accuracy of 94.40%,
compared to the Naive Bayes model which has an accuracy of 74.57%. Naive
Bayes model with precision of 0.80, recall of 0.75, and F1-Score of 0.76.
Meanwhile, the SVM model achieved precision of 0.94, recall of 0.94, and
Fl-Score of 0.94. The Area Under the Curve (AUC) for Naive Bayes is 0.8589,
while for SVM it is 0.9794. The processing time for Naive Bayes was 0.0637
seconds for training and testing of 0.0021 seconds, while SVM got 1164.1675
seconds for training and 10.7715 seconds for testing. This makes SVM a more
effective model in conducting sentiment analysis but Naive Bayes is superior for

time efficiency.

Keyword: Sentiment Analysis, Sentiment Classification, Naive Bayes, Support

Vector Machine, Artificial Intelligence
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