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INTISARI

Media sosial sebagai platform yang dimana individu dapat berinteraksi satu
sama lain. Media sosial tidak hanya memungkinkan pengguna untuk membagikan
konten yang mereka buat tetapi juga dapat menghasilkan banyak opini dari
penggunanya. Dari sekian banyak sudut pandang beberapa mengarah ke perbedaan
pendapat dan, dari perbedaan pendapat tersebut sayangnya beberapa individu
melakukan tindakan cyberbullying di platform ini. Tujuan dari penelitian ini adalah
mengetahui perbedaan performa klasifier teks pada arsitektur LSTM dengan unit
yang berbeda untuk klasifikasi pada cyberbully dengan menggunakan teknik word
embedding TF-IDF, Word2vec, dan FastText. Dataset yang digunakan adalah
kombinasi komentar Instagram yang diambil dari Kaggle dan tweet yang bersumber
dari penelitian sebelumnya. Data yang diperoleh untuk penelitian ini terdiri dari
total 1570 entri, data tersebut seimbang dengan 785 diberi label sebagai '0' untuk
yang bukan cyberbullying dan 785 sebagai '1' untuk cyberbullying. Ukuran
pengujian data adalah 30% dari total entri dan pengujian data yang dilakukan
sebanding antara label ‘0’ dan ‘1°. Hasil tes menunjukkan dari teknik word
embedding yang berbeda TF-IDF memiliki nilai accuracy yang paling tinggi, tetapi
menurut gambar diagram garis jika unit LSTM ditambahkan maka TF-IDF
memiliki potensi overfitting sedangkan Word2Vec memiliki kinerja yang optimal
dan FastText tidak bisa melakukan pembelajaran pada kasus ini.

Kata kunci: Cyberbullying, LSTM, TF-IDF, Word2vec, FastText, klasifikasi
teks, representasi teks.
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ABSTRACT

Social media serves as a platform where individuals interact with each
other. Social media not only allows users to share their created content but also
generates a wide range of opinions. From these many viewpoints, some may lead
to disagreements and, unfortunately, certain individuals may resort to
cyberbullying on these platforms. The aim of this research is to determine the
performance differences of text classifiers on LSTM architectures with different
units for the classification of cyberbullying using the TF-IDF, Word2Vec, and
FastText word embedding techniques. The dataset utilized is a combination of
Instagram comments obtained from Kaggle and tweets from previous research. The
data for this study comprises a total of 1570 entries, with a balanced distribution
of 785 labeled as '0' for non-cyberbullying and 785 as "1' for cyberbullying. The
testing data size is 30% of the total entries, with an equal distribution of '0' and '1'
labels for testing. The test results indicate that among the different word embedding
techniques, TF-IDF has the highest accuracy. However, according to the line
graph, if LSTM units are increased, TF-IDF may potentially lead to overfitting,
while Word2Vec exhibits optimal performance. FastText, on the other hand, is
unable to learn effectively in this case.

Keyword: Cyberbullying, LSTM, TF-IDF, Word2vec, FastText, text classification,
text representation.
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