BAB 1
PENDAHULUAN

L1 Latar Belakang
Sampah  merupokan material sisn yang  tidak  diinginkan - seteluh

berakhirnys suatu proses, Sampah sudoh menjadi mosalah utama sejak e

revolusi industri. Selaiip sampa g bers i rumih. sekolah stau tempat

penghasil limbah sampah (masyarakat) sebagai bentuk kontribusi terhadap
lingkungan. Meskipun pengelelnan limbah sampah sudah dilakukan secara
efisien dan berkelanjutan, masih tetap memungkinkan terdapat limbah sampah
yang masih perlu dipilah lagi. Dalam hal i, penting untuk menentukan apakah

limbah sampah yvang dibasilkan berbahays stau tidak. Limbah sampah berbahayas



{contoh, residu bahan kimia berbahaya pada limbah sampah) menyebabkan risiko
kerusakan pada lingkungan dan manusia, sehingpa pengelolaannya lebih ketar
dibandingkan dengan limbah sampah yang tidak berbahaya. Akan tetapi, kategori
berbahays dan tidak berbahaya tersebut tidak cukup untuk mengklasifikosi
limbah sampah yang tepat. Contoh. limbah sampah seperti pecahan knca atau
niifl, kategori termasuk dalum limbah
sampah yang berbahis psynrakat akan tetspi tidak berbahaya bagi
Mereka  harus

bendn mjam yang tidak tercemar, ma

i hasil pengujian berdasarkan pada pemal s motede
ng digunakan untuk menilal potensi berbahaynny

pendeteksian  penting  dilakukan,
ngolahan. dan pembusngan limbah
mpah harus dibuang ke situs TPA vang bénar dan

diklasifikasi sebelum dilakukan pengelolaan.

Sant ini dunia menghasilkan 2,01 miliar ton limbah sampah padat setinp
tahun yang merupakan salsh satu penyebab kerusakan besar bagi ekologi
lingkungan hidup. Produksi limbah sampah skan terus meningkar sebesar 70%,



jika kondisi tetap dibiarkan seperti ind [13]. Daur ulang menjadi hal vang tidak
terelokkan dalam masyarakat yang terus berkembang. Namun, di balik prosedur
dawr ulang tersebut dibutuhkan biaya yang sangat besar yang melibatkan proses

pemilaban, klasifikasi dan pemrosesan bahan daur ulang. Padahal masyarakat

sendiri mampu dalam melakukan proses pemilohan tersebut, mereks mungkin

satu solusi dolam pengennlan jenis limbsh sampah di Indonesia sehingga
diharapkan masvarakat Indonesia lebih paham mengenai jenis limbah sampah.
Metode Conveliional Newral Network dipilih dalam peneliian ini karenn

memiliki tign keunggulan uiama pertama adalsh dengan metode ini parameter



yang digunakan dalam klasifikasi lebih sedikit karens comvolution memperkecil
dimensi gambar, kedua adalah parameter sharing di mana adalah deteksi fitur
(seperti vertical edge detector) yang berguna dalam suatu gambar bisa menjadi
berguna di dalam bagiun gambar lan, yang ketiga adalab sparsity of connection

di mana di dalom tigp layer, nilai keluaran hanya bergantung pada inpul vang

irkcan di atas, moka yang akan

menjadi bahasan dalam penelitian ini adalah:

1. Bagaimana membuat model vang tepal uniuk klssifikasi limbah sampah
menjadi dua kelas dengan menggunokan metode comvolutional wewral
network?



2. Bagaimana pengoruh pembuatan model comvolutional  penral  petwork
terhadap akurasi?

13 Batasan Muasalah

Adapun batasan masalah yang digunakan peneliti agar pembahasan dalam
penclition im tidok menyimpang dori _pokok pembahasan, maka  digunakan

metisle comvalritional menral network,

L5 Manfast Penelitian

Munfaat dari penelitian ini adalah sebagai berikut:



I Menpetahui  penerapan  metode  comvolutional  rewal  network  untuk
klasifikasi gambar.
2. Mengetahui jenis limbah sumpah berdasarkan sifatnya,

L& Metode Penelitian

coba untuk mendapatkan parameter tramning terbatk deny

1.6.2  Identifikasi Pe

Tahapan penelitian di mana memumuskan masalah yang akan ditelit, dalam
kisus ini perunmusan mosalah adalah bagaimana membuat model vang tepat untuk
‘klasifikasi limbah <umpab menjudi dun kelas dengan metode comvelutivmal
metral network,



163  Populasi dan Sampel Penelitian

Populasi dalam penelitian merupakan wilayah yang ingin diteliti oleh
peneliti sedangkan sampel merupakan bagian dari populasi yang ingin ditelit
oleh peneliti. Populasi yang digunakan dalam penelitian ini adalah data gambar
limbah sampah. Sedangkan sampel yang digunakan dalam penelitian ini adalah

sekunder berupa data gambar limbah sampah vang diunduh dart situs Kagede [10]
dan beberapy data gambar limbah sampah vang didepatkan dari lingkungan
sekitar penelitl untuk dilakukan uji klasifikasi,



1.6.6 Implementasi Algoritma CNN

Dalam implementasi alporitma CNN akan dibangun lima model CNN
untuk klasifikasi limbah sampah dengan lapisan layer yang berbeda-beda, proses
implementasi dalam peselition ini menggunakan bantuan perangkat lunak Jupyter
Notebowk dengan bahasa pemrograman Prthon dan Library Kerus dan

Tensorflow. sebelum dilakukan prosestfrmining dilakukun preprocessing pada

langkah ini juga akan menjelaskan kesimpulan dari bagaimana model CNN vang
tepat untuk klasifikasi limbah sampah dibangun dan pengaruh proses tersebut
terhadap  perolehan  okurasi.  Penarikan  kesimpulan  dilakukan  dengen
miemperhatikan hasil dari klasifikasi limbah sampah dan perolehan performa dari
analisis data.



L7 Sistematika Penulisan

Sesuai dengan petunjuk penulisun laporan skripsi wvang berluku di
Universitas  Amikom Yogyakarta, sistematiks penulisan laporan ini adalah
sebagai berikut -

BAB 1 PENDAHULUAN

BAB IV HASIL DAN PEMBAHASAN

Menjelaskon mengenai tahapan penelitian berupa implementasi CNN
vl preprocessing data, perancangan model CNN., modifikasi parameter CNN
untuk membuktikan pengarubnya terhadip akurasi model dan mencari parnmeter
trafning terbaik, melokukan pengamotan overfitting pada setiop hasil rraining
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model, dan melakukan hasil dan evaluasi okurasi pada pengklasifikasian data

gambar limbah sampah dengan menggunakan confiesion mairix.
BARV PENUTLP

Penutup berupa kesimpulun dan saan yang didapatkan dari hasil
penelition.
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