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MOTTO

“Janganlah kamu bersikap lemah dan janganlah pula kamu bersedih hati, padahal
kamulah orang orang yang paling tinggi derajatnya jika kamu beriman”. Tidak
diperkenankan senantiasa memandang diri sebagai orang yang buruk atau penuh
kekurangan, setiap manusia mendapat anugrah dari Allah berupa kelebihan dan
kelemahan masing masing. Berfikir negatif terhadap diri sendiri menandakan
kurang nya rasa syukur. Maksimalkan kelebihan yang anda punya untuk kebaikan
dan jadikan kekurangan sebagai motivasi untuk meningkatkan kualitas diri.”

(QS. Al Imran : 139)

“Any application that can be written in JavaScript, will eventually be written in
JavaScript.”

(Atwood's Law)

“There is no code like no code. That is, a solution that involves no code at all is
often the best solution.”

(Anonim)

“Scheduling software development is predicting the future.”

(Anonim)

“Everybody in this country should learn to program a computer, because it
teaches you how to think.”
(Steve Jobs)
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INTISARI

Sampah merupakan material sisa yang tidak diinginkan setelah
berakhirnya suatu proses. Sampah berdasarkan sifatnya dapat dibagi menjadi dua
yaitu sampah organik dan sampah anorganik. Riset mengatakan bahwa 24 persen
sampah di Indonesia masih tidak terkelola [11], salah satu penyebabnya adalah
masyarakat Indonesia yang masih kurang informatif dalam membedakan antara
sampah organik dan sampah anorganik. Pendeteksian limbah sampah penting
dilakukan, mengingat diperlukan penyimpanan, pengolahan, dan pembuangan
limbah sampah sesuai dengan tempatnya. Limbah sampah harus dibuang ke situs
TPA yang benar dan tidak boleh dibuang ke limbah yang berbahaya.

Salah satu metode Deep Learning yang sedang berkembang saat ini adalah
Convolutional Neural Network (CNN). Model jaringan syaraf tiruan yang
diperuntukkan untuk klasifikasi citra. Dalam penelitian ini akan dibangun lima
arsitektur model Convolutional Neural Network (CNN) untuk menemukan
arsitektur terbaik yang dapat digunakan sebagai pengenalan jenis limbah sampah
organik dan anorganik di Indonesia.

Penelitian dilakukan dengan menggunakan dataset dari Kaggle, yang
memiliki data latih sebanyak 22564 gambar dan data uji sebanyak 2513 gambar,
didapatkan hasil arsitektur terbaik yaitu CNNS5 dalam mengklasifikasi limbah
sampah dengan data uji dari dataset validasi dengan perolehan akurasi sebesar
81%. Sedangkan CNN4 menjadi arsitektur terbaik dalam mengklasifikasi limbah
sampah dengan data uji yang didapat dari sekitar lingkungan peneliti dengan
perolehan akurasi sebesar 82%.

Kata Kunci: Convolutional Neural Network, Keras, TensorFlow, Klasifikasi
Limbah Sampah
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ABSTRACT

Waste is unwanted residual material after the end of a process. Waste by
nature can be divided into two, organic and non-organic waste. Research says
that 24 percent of waste in Indonesia is still unmanaged [11], one of the reasons
is that Indonesian people are less informative in distinguishing between organic
and non-organic waste. Waste recognition is important, considering the storage,
the processing and the right disposal place of the waste. Waste must be disposed
at the correct landfill site and not be disposed at hazardous site.

One of the Deep Learning methods currently developing is the
Convolutional Neural Network (CNN). Artificial Neural Network models for
image classification. Researchers will build five CNN model architecture and find
the best architecture for classifying waste in Indonesia.

The research using a dataset from Kaggle, which has training data of
22564 images and test data of 2513, images, the evaluation of the investigation
showed that CNN3 is the best architecture at classify waste with test data from
validation dataset with accuracy of 81%, however CNN4 has the best
performance at classify waste with test data from local unique organic and non-
organic waste image with accuracy of 8§2%.

Keyword: Convolutional Neural Network, Keras, TensorFlow, Waste
Classification
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