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INTISARI

Angka pengguna internet yang mengakses media sosial mencapai 85,7%.
Sosial media Twitter memiliki pengguna 7.05% atau sekitar 12,06 juta pengguna di
Indonesia. Terdapat banyak informasi dan tweet dari para penggunanya tentang
berbagai hal, salah satunya kebijakan pemerintah. Kebijakan pemerintah yang
trending topic di Twitter pada eptember 2019 adalah tentang rencana pengesahan
RKUHP (Rancangan Kitab Undang Undang Hukum Pidana).

Metode K-NN digunakan untuk classification atau clustering tweet
berdasarkan tetangga terdekat pada data latih. Dengan begitu penelitian ini dapat
digunakan untuk menentukan apakah tweet tentang rencana pengesahan RKUHP
tersebut berorientasi sentimen positif atau negatif serta mengetahui presentase
akurasi dari Metode K-NN dalam classification tweet Bahasa Indonesia.

Penelitian ini menganalisis sentimen pengguna Twitter berupa data tweet
dalam Bahasa Indonesia dengan Metode K-NN (K-Nearest Neighbors). Pengujian
menggunakan data tweet 3000 tweet dengan kata kunci RKUHP, dilakukan dengan
pembagian 80% data latih dan 40% data uji untuk melihat tingkat akurasi dan
kinerja hasil klasifikasi. Berdasarkan hasil pengujian diperoleh akurasi. 72%.
Penerapan tahap preprocessing steaming menggunakan algoritma Nazief & Adriani
mendapatkan peningkatan akurasi dengan nilai K=179 menjadi 81% .

Dari penelitian ini terdapat beberapa kata yang mempengaruhi sentimen
yaitu rkuhp, tolak, tunda, kpk. Hasilnya 48% pengguna twitter memilih penundaan
RKUHP sedangkan 52% memilih untuk menolak RKUHP.

Kata kunci — Data mining, klasifikasi, Analisis sentimen, Algoritma K-NN
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ABSTRACT

The number of internet users who access social media reaches 85.7%.
Social media Twitter has 7.05% users or around 12.06 million users in Indonesia.
There is a lot of information and tweets from its users about various things, one of
which is government policies. The government policy that became a trending topic
on Twitter in September 2019 was about the plan to ratify the RKUHP (Draft
Criminal Code).

The K-NN method is used for classification or clustering of tweets based on
the closest neighbors in the training data. That way, this study can determine
whether the tweet about the plan to ratify the RKUHP has oriented towards positive
or negative sentiments as well as an accurate indicator of the K-NN Method in the
classification of Indonesian tweets.

This study analyzes the sentiment of Twitter users in the form of tweets in
Indonesian with the K-NN (K-Nearest Neighbors) method. Testing using 3000 tweet
data with the keyword RKUHP, was done by dividing 80% of training data and
40% of testing data to see the level of accuracy and performance of the assessment
results. Based on the results of the tester, the accuracy is 72%. The application of
the steaming preprocessing stage used the Nazief algorithm and the increase in the
value increased the value of K = 179 to 81%.

In this study, several words affect sentiment, namely RKUHP, reject, delay,
KPK. The result is that 48% of Twitter users choose to reject the RKUHP while
52% refuse to reject the RKUHP.

Keywords - Data mining, classification, sentiment analysis, K-NN Algorithm
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