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INTISARI

Perkembangan Ilmu Pengetahuan dan Teknologi (IPTEK), terutama pada
Teknologi Informasi memberi kemudahan manusia dalam menunjang aktivitasnya,
disisi lain berbagai kemudahan menjadi celah keamanan terhadap pemanfaatan oleh
penjahat dunia maya. Salah satunya kegiatan yaitu mencuri data dari pengguna
internet melalui sebuah website palsu yang dibangun seperti asli atau disebut juga
website phishing.

Pada penelitian ini, untuk-mengatasi maraknya website phishing yang ada
pada dunia maya maka dibutuhkan suatu klasifikasi untuk memprediksi website
yang terindikasi phishing dengan menggunakan algortima klasifikasi decision tree
(CART). Untuk meningkatkan Kkinerja dari algoritma klasifikasi decision tree
(CART) agar dihasilkan akurasi yang lebih baik dan optimal, maka diperlukan
optimasi yaitu dengan menggunakan salah satu algoritma penggabungan dari
machine learning yaitu metode bagging.

Berdasarkan hasil uji coba, penerapan algoritma klasifikasi decision tree
(CART) dalam klasifikasi website phishing dihasilkan akurasi sebesar 96,61%,
setelah dilakukan penggabungan dengan metode bagging akurasi yang dihasilkan
naik sebesar 1,13% sehingga menjadi 97,74%. Dari uji coba ini terbukti bahwa
optimasi dengan melakukan penggabungan antara algoritma decision tree (CART)
dan metode bagging dapat meningkatkan akurasi dalam prediksi website phishing.

Kata Kunci: website phishing, klasifikasi, prediksi, algoritma Klasifikasi decision
tree (CART), metode bagging.
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ABSTRACT

The development of Science and Technology, especially in Information
Technology, makes it easy for humans to support their activities, on the other hand
various facilities become security holes against exploitation by cyber criminals.
One of the activities is stealing data from internet users through a fake website that
is built like a real one or also called a phishing website.

In this study, to overcome the prevalence of phishing websites in
cyberspace, a classification is needed to predict phishing-indicated websites using
decision tree (CART) classification algorithms. To improve the performance of the
decision tree classification algorithm (CART) in order to produce better and
optimal accuracy, optimization is needed by using one of the combining algorithms
of machine learning is the bagging method.

Based on the test results, the application of the decision tree (CART)
classification algorithm'in the classification of phishing websites resulted in an
accuracy of 96.61%, after merging with the bagging method the resulting accuracy
increased by 1.13% to become 97.74%. From this trial, it is evident that
optimization by combining the decision tree (CART) algorithm and the bagging
method can improve accuracy in predicting phishing websites.

Keyword: phishing website, classification, predict, decision tree (CART)
classification algorithms, bagging method.

XV



	OPTIMASI ALGORITMA KLASIFIKASI DECISION TREE (CART) DENGAN METODE BAGGING UNTUK
	DETEKSI WEBSITE PHISHING
	PERSETUJUAN
	PENGESAHAN
	DEKAN FAKULTAS ILMU KOMPUTER
	PERNYATAAN
	Motto
	PERSEMBAHAN
	KATA PENGANTAR
	DAFTAR ISI
	Daftar Tabel
	Daftar Gambar
	INTISARI
	ABSTRACT

