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INTISARI

Data mining merupakan proses penggalian informasi dan data yang besar
untuk mendapatkan pola tersembunyi yang mana salah satunya menggunakan
machine leaming. Machine leaming mempunyai beberapa kategori termasuk salah
saiunva Supervised Learning. Pada Supervised Learning, machine learning dapat
melakukan beberapa hal seperti prediksi dan klasifiknsi data. Namun terdapat
beberapa faktor yang dapat mengurangi, Hlfcrma model. Salah satunya adalah
karena terlalu banyuk atnbut yang dlglmm huatan model. Maka dari itu
penggunaan feature selection perd digunakan untuk menyeleksi atribut yang
relevan. Seiﬂm tliq pemilihan parameter algoritma }'a.ng tepat juga  sangat

Fgﬂaau' ini. melskukan klasifikasi pada dataset  status perokok
unakan goritma yaitu Support Vector Machine (SVM) dan K-Nearest

. Saat implementasi metode SWM, peneliti menggunakan
ter kernel yang herbeda yaitu !:M.Mdun Polynomial,

P‘uﬁhﬁm ini juga melakukan proses SMOTE untuk
Selain iﬂpwihﬁajuga nwlahﬁpﬂ:mu feature Rlecﬂm menggunakan
fmﬁﬁﬁeﬂiﬂn dan Pearson' Comelation. Confunsion mntl?at' I
pmmmyerfunnn model yang dibuat. -
~ Hasit ‘evaluasi menunjukkan bahwa metode SVM kernel ﬁm da'ngau
proses SMOTE dan metode forward selection menghasilkan skurasi fertinggi
mmmngkmuhnm dari metode KNN dengan proses SMOTE dan
mggundm;mma feature mendapatkan nkurasi w sebesar 4% Pada
pmlm:u] ini, penggunaan proses SMOTE dapat meningk pe:ﬁp.’aa madel.
Selain itu, penggunaan feature selection juga dapat mempeny 2 _
kecuali pada KNN den mSMDTEmen m;km nﬂsﬁ‘e.l}m n
hﬂsﬂpqppfaim b i n dapat memhu?lglwpmnlﬂi‘lmnnﬂmmgkatﬂn
mm#jﬂi machine leaming sehingga mendapatkan

Kata kunci: ! Mnchine LE-EmiELE. S}I-'I[II'TE+ Femm Support Vector
Machine, K-Nearest Neighbar.
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ABSTRACT

Data mining is the process of extracting information from large data to
obtain hidden patterns, one of which uses machine leaming. Machine learning has
several eategories, including Swvpervised Learning. In Supervised Leaming,
machine learning can do several things such as prediction and dota classification.
However, several factors can reduce mmle1 rformance. One of them is because
too many attnbutes are used when creating themodel. Therefore, feature selection
needs to be used to sclect relevant M part from that, choosing the right
ance.

§ Woetirchers tnad oWl Wifferent kemel
RBF. and Fﬂl)’llﬂll;ﬂ_hmk. Hﬁﬂnwhllc the

earchers also carried out a feature selection mmhﬁm& selection
method and Pearson Correlation. The function matrix is used to evaluate the
performance of the model created.

“The evaluation results show that the linear kernel SVM method with the
&M{?Emﬂnd the forward selection method produce the highest accuracy of
/ 2, the aceuracy of the KNN method with thESMDTEms and
| Wﬂ%blﬂned the highest accuracy of §4%. In this research, the use of

ss can improve model performance. Apart from that, the use of
ﬂom also affect accuracy results except for KNN where the SMOTE

pgnbm uses all features. It is hoped that the results ufﬁt:mch dh_ﬁzlp other

xqwl%w.f__'j_ ning, SMOTE, Feature Selection, Support Vector
MEMM m
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