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INTISARI

Salah satu penyebab kecelakaan yaitu salah satunya diakibatkan kelalaian
seorang pengendara atau pengemudi tersebut salah satunya yaitu mengemudi ketika
keadaan mengantuk, yang mana biasa disebut dengan istilah human error.
Kecelakaan tidak hanya berdampak pada kehilangan materi, akan tetapi kecelakaan
juga dapat berdampak pada kehilangan nyawa seseorang. Oleh karena itu pada kali
penulis akan membuat rancangan sistem yang bisa mengenali wajah seorang
pengendara baik itu ekspresi mengantuk atau tidak. Apabila pengendara terdeteksi
tanda-tanda sedang mengantuk maka sistem akan memperingatinya untuk

beristirahat terlebih dahulu.

Pembuatan sistem pada kali ini menggunakan algoritma Convolutional
Neural Network (CNN) dengan arsitektur VGG16 untuk melakukan deteksi antara
wajah mengantuk dan tidak mengantuk. Hasil dari penelitian ini adalah salah
satunya sistem dapat mengenali wajah pengendara yaitu ketika normal atau tidak
mengantuk dan juga disaat pengendara mengantuk. Nantinya sistem ini diharapkan
dapat meningkatkan keselamatan dalam berkendara dan juga mengurangi
kecelakaan lalu lintas yang disebabkan oleh kesalahan pengemudi atau human

error, salah satunya mengantuk.

Pada penelitian ini menggunakan sampel sebanyak 2800 citra, yang mana
citra tersebut dibagi menjadi 3 kelas yaitu kelas training, validation, dan test. Dari
hasil proses training yang dilakukan terdapat beberapa perbandingan model salah
satunya yaitu menggunakan epochs 50 dengan learning rate 0.001 menggunakan
optimizer Adam mendapatkan nilai akurasi yang tinggi yaitu 96.07%. Dan yang
kedua diikuti epochs 50 dengan learning rate 0.001 menggunakan optimizer Adam
mendapat akurasi 95.36%. Hasil perbandingan pengujian yang sudah dilakukan

dalam klasifikasi menggunakan keseluruhan data testing 280 citra.

Kata kunci : CNN, deteksi kantuk, VGG16
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ABSTRACT

One of the causes of accidents is negligence on the part of a driver, which
can be attributed to driving while drowsy, commonly referred to as human error.
Accidents not only result in material losses but also can lead to loss of life.
Therefore, in this study, the author proposes a system design that can recognize a
driver's face, detecting signs of drowsiness. If drowsiness is detected, the system

will alert the driver to take a rest.

The system developed in this study utilizes the Convolutional Neural
Network (CNN) algorithm with the VGG16 architecture to differentiate between
drowsy and non-drowsy faces. The results show that the system is able to recognize
the driver's face in both normal and drowsy conditions. It is anticipated that this
system will enhance driving safety and reduce traffic accidents caused by driver

errors, such as drowsiness.

The study used a sample of 2800 images, divided into three classes: training,
validation, and testing. From the training process, several model comparisons were
conducted. The model trained with 50 epochs, a learning rate of 0.001, and the
Adam optimizer achieved a high accuracy of 96.07%. The second model, trained
with the same parameters, obtained an accuracy of 95.36%. The comparison results
were obtained from testing the classification using the entire testing dataset of 280

images.

Keyword: CNN (Convolutional Neural Network), Drowsiness detection, VGG16
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