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INTISARI

Penggunaan media sosial sebagai saluran ekspresi publik telah menjadi
fenomena penting dalam dinamika sosial dan politik. Salah satu media sosial yang
cukup populer digunakan masyarakat di Indonesia yaitu Twitter. Oleh karena itu
Twitter telah menjadi salah satu wadah bagi masyarakat di Indonesia untuk berbagi
pendapat, mencermati isu-isu penting, dan mengartikulasikan kekhawatiran
mereka.

Pada tahun 2019, pemerintah Indonesia mengumumkan rencana
pemindahan Ibu Kota negara dari Jakarta ke suatu lokasi baru yang dikenal sebagai
“Ibu kota Nusantara”. Hal ini- menimbulkan berbagai reaksi pro dan kontra di
kalangan masyarakat, di platfrom media sosial seperti Twitter. Karena itu peneliti
melakukan analisis sentimen terhadap Ibu Kota Nusantara dengan menggunakan
algoritma Naive Bayes Classifier dengan pengambilan data dari twitter dengan
keyword “ibukotanusantara”. Data akan dibagi menjadi data latih dan data uji serta
data akan diklasifikasikan menjadi 3 kategori yaitu sentimen positif, netral, dan
negatif.

Hasil dari penelitian ini yaitu analisis sentimen masyarakat terhadap Ibu
Kota Nusantara (IKN) pada twitter menggunakan algoritma Naive Bayes Classifier
menghasilkan nilai akurasi terendah sebesar 64% pada perbandingan data 70% data
latih dan 30% data uji dan nilai akurasi tertinggi sebesar 70% pada perbandingan
data 90% data latih dan 10% data uji.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Twitter, Naive Bayes Classifier, ibukotanusantara
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ABSTRACT

The use of social media as a channel for public expression has become a
significant phenomenon in social and political dynamics. One of the popular social
media platforms used by the Indonesian community is Twitter. Therefore, Twitter
has become one of the platforms for people in Indonesia to share opinions,
scrutinize important issues, and articulate their concerns.

In 2019, the Indonesian government announced plans to relocate the
national capital from Jakarta to a new location known as the "Nusantara Capital."”
This has triggered various reactions, both positive and negative, among the public,
especially on social media platforms like Twitter. Consequently, researchers
conducted sentiment analysis on the Nusantara Capital using the Naive Bayes
Classifier algorithm, collecting data from Twitter with the keyword
"ibukotanusantara.” The data were divided into training and testing sets, and
sentiments were classified into three categories: positive, neutral, and negative.

The results of this research indicate that sentiment analysis of the public
regarding the Nusantara Capital (IKN) on Twitter, using the Naive Bayes Classifier
algorithm, yielded the lowest accuracy of 64% with a 70% training data and 30%
testing data ratio, and the highest accuracy of 70% with a 90% training data and
10% testing data ratio.

Keywords: Sentiment Analysis, Twitter, Naive Bayes Classifier, ibukotanusantara
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