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INTISARI

Keberagaman budaya Jepang yang unik, membuat banyak orang untuk
mempelajari budaya tersebut. Untuk mempelajari budaya tersebut, hal yang bisa
dilakukan oleh peminat ialah belajar bahasa Jepang. Bahasa Jepang memiliki
aturan gramatikal, cara baca dan menulis huruf bahasa Jepang. Bahasa Jepang
memiliki 3 huruf yaitu, huruf hiragana, huruf katakana, huruf kanji. Pengenalan
huruf Jepang pada huruf katakana SHI (32), TSU (), SO (/) dan N (2/) cukup
sulit dibedakan karena memiliki karakteristik pola huruf yang hampir sama,
kesulitan inilah yang menjadi kendala bagi para peminat bahasa Jepang. Untuk
dapat mengenali beberapa jenis  huruf kita dapat memanfaatkan bidang
pengolahan digital, misalnya pengenalan tulisan tangan pada huruf jepang. Neural
Network merupakan salah satu metode yang dapat digunakan untuk mengenali
pola tulisan tangan huruf jepang katakana.

Penelitian ini nantinya akan membuat sistem mampu mengenali huruf
jepang katakana seperti huruf pada umumnya. Metode pengenalan yang
dipergunakan dalam penelitian ini yaitu menggunakan Jaringan Syaraf Tiruan
Backpropagation. Dimulai dari tiap huruf jepang katakana dilakukan tahap
pra pemrosesan yang selanjutnya dilakukan tahap pelatihan dan tahap pengujian
pada tiap pola hurufnya.

Berdasar penelitian dari 920 data uji yang telah dilakukan pengujian dengan
metode Backpropagation mendapatkan hasil akurasi tertinggi sebesar 87.61% dan

error sebesar 0.0670313, dengan epoch 1000, learning rate 0.1 dan momentum 0.2.

Kata kunci : Pengenalan pola, huruf jepang katakana, Jarigan Syaraf Tiruan,

Backpropagation.

.. AMIKOM
i \. H';.N.J EL\ \.,l\.-w )‘CENTF‘ |

XVii Ny 7

L
oy

OGYAKARTA



ABSTRACT

The diversity of Japanese culture is unique, making many people to learn
the culture. To learn the culture, what fans can do is learn Japanese. Japanese
language has grammatical rules, how to read and write Japanese lelters.
Japanese language has 3 letters, namely, hiragana, katakana, kanji. The
introduction of Japanese letters on the Katakana Letter SHI (=), TSU (), SO
(Y) and N () is quite difficult to distinguish because it has a characteristic
pattern of letters that are almost identical, this difficulty is an obstacle for
Japanese language enthusiasts. To be able to recognize some typefaces we can
utilize digital processing fields, e.g. handwriting recognition on Japanese letters.
The Neural Network is one of the methods that can be used to recognize the
Japanese handwriting pattern katakana.

The research will eventually make the system recognize Japanese katakana
letters as in general letters. The method of introduction used in this research is
using Artificial Neural Network Backpropagation. Starting from each Japanese
letter katakana is carried out the pre-processing stage which is then performed
the training stage and the testing stage in each letter pattern.

Based on the research of 920 test data that has been conducted testing with
the Backpropagation method get the highest accuracy result of 87.61% and error
of 0.0670313, with epoch 1000, learning rate 0.1 and momentum (). 2.

Keywords : Pattern recognition, Japanese characters katakana, Artificial Neural

network, Backpropagation.
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