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PERNYATALAN

Saya  yang  bertanda  tangan dibawah  ini  menyatakan  bahwa,  skripsi  ini

merupakan karya saya sendiri (ASLI), dan isi dalam skripsi hi tidck terdapat karya

yang pemah diajukan olch orang lain untuk memperoleh gelar akademis di suatu

institusi pendidikan tinggi manapun, dan sepanjang pengetahuan saya juga tidak

terdapat karya atau pendapat yang pemah ditulis dan/atan diterbitkan oleh orang

lain,  kecunli yang secara tertulis  diacu dalam  nashah  ini  dan disebutlran dalan

daftarpustaka.

Segala sesuntu yang terkalt dengan naskah  dan karya yang telch dibuat

adalah menjadi tanggungjawab saya pribadi.

Yogyckarta, 16 November 2018

Irkham Widhi Saputro

NIM.15.11.8711

A M " 0' ,`.i

RESOURCE CENTEh

YOGYAKAF`TA      ,

|V



MOTTO

"Jangan takut untuk membunt kesalahan.

tapi pastikan untuk tidak melakukan kesalahan yang sana dua kali"

- Akio Morifa

"What does not kill me makes me strongef'

- Friedrich Nietzsche
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yang lebin besar. Sebagai ucapan terima kasihku atas capaian ini, kupersembahkan

karya kecil ini kepada orang-orang yang spesial.

•    Terima kasih untuk BapalL Ibu, dan Adikku yang telah memberikan doa,

semangat, serta nasehat yang teranat sangat saya butuhkan. Kalianlah yang
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INTISARI

Universitas AMIKOM Yogyakana merupckan salch satu perguruan tingS yang
memiliki  sekitar  1000  mahasiswa  bani  sedap  tahunya,  khususnya  pada  prodi
Infomatika. Namun dari jumlah mahasiswa yang masuk tidak sebanding dengan
jumlch mahasiswa yang lulus. Hal ini dapat dibuktikan dengan masih banyaknya
mahasiswa yang belum dapat lulus tepat wahai, J\mlali mahasiswa yang lulus tepat
waktu hanya mencapal kisaran 50% sedap tahunnya. Padahal ketepatan walthi lulus
mchasiswa merupaltan hal yang sangat pendng bagi kriteria akreditasi.

Pada  skripsi  hi,  peneliti  mencoba  untuk  menggunakan  teknik  dtrJa  ml#I.»g
dengan mctode klasifikasi  menggunakan  300  data mahasiswa  dengan  150  data
angkatan 2012,  dan  150  data angkatan 2013 pada prodi  Informatika yang telal
lulus. Dari 3cO data tersebut,144 mahasiswa lulus dengan Tepat Waktu, dan 156
mahasiswa lulus Tidak Tepat Waktu. Data tersebut alcan digunckan sebagai data
/rt7i.«I.»g,   den  data  /es'f7.»g  dalam  proses   pembuatan  model.   Algoritma  yang
digunakan   untuk  klasifikasi   adalah   Naive   Bayes.   Variabel   penelidan  yang
digunakan  adalah jeris  kelamin,  ripe  sekolah,  sekolch  kota,  IP  semester  I,  n'
semester 2, n' semester 3, IP semester 4, IPK, dan keterangan lulus. Model yang
telah dibuat akan diuji  menggunakan metode  Confusion  Mathx dengan K-Fold
Cross Validedon sebagai metode untuk membact datanya.

Hasilpengujianyangdiperolehmengg`makanmctodeK-Foldcrossvalidation,
dan  Confusion  Matrix  pada  model  algchtma  Narve  Bayes  menchasilkan  rilai
akurasi sebesar 68%, hilai presisi sebesar 61,3%, nilal recall sebesar 65,3%, dan
nilai fl -score sebesar 61%. Untuk dapat mendapatkan model dengan kineria yang
lebih balk, peneliti menyarankan agar menggunakan data denganjumlah yang lebm
banyalL atau menggunakan varial)el penelitian yang berbeda.

Kafa Kunci: dr/a mj.»7.»g, IVoj'tJe Bay/es, kLasifikasi, dan kctepatan walchi lulus
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ABSTRACT

AMIKOM Yogyakarta University is one of the colleges that has around 1000
new students every year, eapecially in the Informatics study program. However, the
number of students entering is not proportional  to the number of st`rdents  who
graduate. This can be proven by the number of students who have not been able to
graduate on  tine.  The number of students  who  graduate  on tinie  only reaches
around 50% every year, Even though the timeliness of graduating students is very
important for accreditation chteria.

In  this  thesis,  researchers  tried  to  use  data  mining  techulques  with  the
classification method using 300 student drta with  150 data for 2012, and  150 data
for 2013  in  lnformatics  study programs  that had passed.  Of the 300  data,  144
students graduated on tine, and 156 students graduated not on time. The data will
be used as data training, and data testing in the modeling process. The algorithm
used for classification is Nal've Bayes.  The researeh variables used were gender,
type of school, city school,  1st semester GP, 2nd semester GP, 3rd semester GP,
4th semester P, GPA, and graduation information. The model that has been created
will be tested using the Confusion Matrix method with K-Fold Cross Validation as
a method to divide the data.

The  test  results  obtained  using  the  K-Fold  Cross  Validation  method,  and
ConfusionMatrixontheNal+veBayesalgorithmmodelproducedanaccuraeyvalue
of 68%, a precision value of 61.3%, a recall value of 65.3%, and a fl-score value
of 61  %.  To be able to gct a model with better performance, researcher suggest
using more amounts of data, or using different research variables.

Keywords: date mir[ing, Naive Bayes, classif iication, and timeliness Of graduation
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