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INTISARI

Tanaman padi memegang peranan penting dalam kelangsungan hidup
manusia, terutama di Indoresia dimana padi menjadi makanan pokok sebagian
besar masyarakatnya. Berdasarkan data dan Badan Pusat Statistik (BPS) pada tahun
2019, konsumsi beras pada rumah tangga mencapai 20.685.619 ton atau sekitar 77,5
kg per kapita per tahun sedangkan produksi beras mencapai 31.3] juta ton.
Meskipun angka produksi tampak lebih tinggi dari kebutuhan konsumsi beras
dalam tahun yang sama. kenyatsannys produksi beras mengalami penurunan
sebesar 2,63 juta ton ﬂ,‘?ﬁ persen) fﬁl&lﬂiﬂﬂm dengan tahun sebelumnya
yang mencapai 3394 futa ton. Bmh“l:qu laporan, dari International Rice
Research mdﬁhmm% tahun petmﬁmﬂ_ﬁlam kerugian rata-
rata sebesar 37 persen pada hasil panen padi skibat serangan hama dan penyakit.
Penyakit pada tanaman padi mumpukun salah satu fiskior yang berdampak pada
kunﬁmtﬁmlmn padi dan bahkan dapat menyetnhkﬂ; Han}.nunrl Ppada tanaman.
| pengetahuan  petani  mengenal i
keterbatasan dalam jumlsh tenaga ahli berdamp m penyakit yang
kurang efektif. Oleh hebab i, diperlukan sebush |mmhﬂnmﬂy ar proses
dehhf.jlm}!ahl pada tonaman padi menjadi lebil efekif. Pene

algoritma klasifikasi K-Nearest Neighbor dengan qur Level Co-

Dcc‘m Matrix dan Canny Edge Detection untuk melakukan Klasifikasi

Fﬂ}mﬁt ?gh tonaman padi. Hasilnya Canny Edge Detection memberikan

‘pada performa metode dengan accuracy mencapai 94 444 persen,

precision 92,13 persen dan recall 91,667 persen pada k=9. Dengan hasil tersebut,

diharapkan dapst membantu petani untuk mengidenti fikasi penyakit pada tanaman
padi dengan lebih efektif.
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ABSTRACT

Rice plants play an important role in human survival, especially in Indonesia
wharﬁ:e.isth:slnpkfmdlbrnmtufﬂupupda%ﬂmaﬂmdﬁhfmmth:
Badan Pusat Statistik (BPS) in 2019, household rice consumption reached
20,685,619 tonnes or around 77.5 kgpermputapﬂryear while nﬂepmdmhon
reached 3].3] million tennes. Even thoy

O] ol
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