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INTISARI

Penyakit paru-paru adalah salah satu penyakit yang memiliki dampak serius
terhadap kehidupan seseorang. Pasien yang diduga memiliki penyakit paru-paru
dapat dilakukan scan x-ray, lalu didiagnosis oleh dokter apakah pasien benar
memiliki penyakit paru-paru atau tidak. Tetapi tidak semua fasilitas kesehatan
memiliki dokter yang mampu mendiagnosis penyakit paru-paru dengan reliabel.
Oleh karena itu diperlukan sistem untuk membantu dokter untuk mendiagnosis
penyakit paru-paru pada hasil scan x-ray dengan reliabel dan akurat. Banyak yang
sudah mencoba membuat sistem deteksi penyakit paru-paru dengan berbagai
macam teknik. Salah satunya adalah menggunakan metode jaringan saraf buatan di
dalam bidang computer vision. Pada penelitian ini digunakan metode CNN dengan
model EfficientNetV2 yang di latih menggunakan dataset dari NIH Chest X-Ray
14 (CXR-14). Dikarenakan dataset yang dipakai memiliki ketidakseimbangan data
yang signifikan maka diperlukan metode balancing. Pada kalkulasi loss digunakan
fungsi weighted binary cross-entropy untuk memberi bobot pada data minoritas.
Hasil model setelah training & fine-tuning memiliki tingkat akurasi tertinggi
96,36%, tetapi miliki nilai ROC rata-rata hanya 0,511. Skor ROC mendekati 0,5
menunjukkan model tidak lah lebih baik dari random guess.

Kata kunci: penyakit paru-paru, x-ray, cxr-14, EfficientNetV2, weighted binary

cross-entropy.
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ABSTRACT

Lung diseases is diseases that has serious impact on a person's life. Patients
who are suspected of having lung disease can undergo an x-ray scan, then the doctor
will diagnose whether the patient really has lung disease or not. But not all health-
care facilities have doctors who can reliably diagnose lung diseases. Therefore, a
system is needed to help doctors diagnose lung diseases on x-ray image reliably and
accurately. Many have tried to create lung diseases detection system using various
techniques. One of them is using artificial neural network methods in the field of
computer vision. In this study, the CNN method was used with the EfficientNetV2
model which was trained using NIH Chest X-Ray 14 (CXR-14) dataset. Because
the dataset has significant data imbalance, a balancing method is needed. In the loss
calculation, the weighted binary cross-entropy function is used to give weight to
minority data. The model results after training & fine-tuning have the highest
accuracy of 96.36%, but have an average ROC value of only 0.511. An ROC score
close to 0.5 indicates the model is no better than random guess.

Keyword: lung diseases, x-ray, cxr-14, EfficientNetV2, weighted binary cross-
entropy.
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