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menjadi tanggungjawab saya pribadi.
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MOTTO

“Hidup Mulia atau Mati Syahid”

“Barangsiapa bertakwa kepada Allah niscaya Dia akan mengadakan baginya jalan
keluar. Dan memberinya rezki dari arah yang tiada disangka — sangkanya.”

(QS. Ath Tholaq: 2-3)
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kewajiban saya di bangku pendidikan. Kepada dua adik saya, Yoga Adiwijaya dan
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INTISARI

Pemilihan Presiden Indonesia akan dilangsungkan pada 17 April 2019 yang
keramaiannya sudah mulai bisa dirasakan, para calon Presiden sering
memanfaatkan media sosial untuk berkampanye dan meningkatkan popularitas
serta mengukur opini publik untuk maju sebagai calon Presiden Indonesia 2019.

Salah satu media jejaring sosial yang telah dimanfaatkan dalam pemilihan
umum adalah Twitter yang sekarang ini menjadi salah satu tempat promosi atau
kampanye yang efektif dan efisien. Oleh karena itu, penelitian ini mencoba
memanfaatkan Twitter dengan menganalisis fweet berbahasa Indonesia yang
membicarakan calon Presiden. Analisis dilakukan dengan melakukan klasifikasi
tweet yang berisi sentimen masyarakat tentang calon Presiden.

Metode yang digunakan dalam penelitian ini, untuk preprocessing data
menggunakan ‘okenisasi, cleansing dan filtering, untuk menentukan kelas
sentimen dengan metode Lexicon Based. Untuk proses klasifikasinya
menggunakan metode Naive Bayes Classifier (NBC). Hasil penelitian ini
menghasilkan sebuah sistem yang dapat mengklasifikasi sentimen secara otomatis

dengan hasil pengujian 100 rweet mencapai 91 % dengan 1000 data training.

Kata Kunci : Sentimen Analisis, Lexicon Based Method, Naive bayes Classifier
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ABSTRACK

The Indonesian Presidential Election will be held on April 17, 2019, where
the crowds have begun to be felt, the presidential candidates often use social media
to campaign and increase popularity and measure public opinion to advance as
candidates for the Indonesian President 2019.

One of the social networking media that has been utilized in the elections
general is that Twitter is now one of the most effective and efficient promotion or
campaign venues. Therefore, this study tried to use Twitter by analyzing
Indonesian-language tweets that talked about presidential candidates. The analysis
was carried out by classifving tweets containing public sentiments about
presidential candidates.

The method used in this study, to preprocessing data using tokenisation,
cleansing and filtering, to determine the class sentiment using the Lexicon Based
method. For the classification process using the Naive Bayes Classifier (NBC)
method. The results of this study produce a system that can classify sentiments
automatically with the results of testing 100 tweets reaching 91% with 1000
training data.

Keywords: Sentiment Analysis, Lexicon Based Method, Naive bayes Classifier
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