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INTISARI

Berita palsu menyebar dengan cepat karena akses internet yang mudah.
Klasifikasi menggunakan deep learning dapat digunakan sebagai cara untuk
mengidentifikasi sebuah berita. Arsitektur deep learning yang bisa digunakan untuk
tugas klasifikasi adalah arsitektur recurrent. Namun, arsitektur recurrent memiliki
keterbatasan yaitu pemahaman konteks yang kurang baik. Arsitektur Transformer
dibuat untuk menangani keterbatasan arsitektur recurrent tersebut. Salah satu
algoritma yang didasarkan pada arsitektur Transformer adalah BERT. Penelitian
ini bertujuan untuk menggunakan BERT dalam masalah klasifikasi berita palsu
berbahasa Indonesia untuk melihat hasil performanya serta perbandingan performa
BERT terhadap arsitektur recurrent.

Dataset yang digunakan berjumlah dua dataset yang berasal dari penelitian
sebelumnya. Dataset A merepresentasikan dataset kecil sedangkan Dataset B
merepresentasikan dataset besar. Token yang panjangnya melebihi ketentuan
dipotong menggunakan tiga jenis truncation yaitu head-only, tail-only, dan
head+tail. K-fold Cross Validation digunakan sebagai validasi hasil performa
BERT. Model pre-trained BERT yang digunakan untuk pelatihan adalah
INdoBERTgAsE.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa BERT menghasilkan performa terbaik
pada head-only truncation di Dataset A serta Dataset B. BERT dengan head-only
truncation menghasilkan akurasi sebesar 67%, precision sebesar 53%, recall
sebesar 48%, dan f-score sebesar 45% pada Dataset A serta menghasilkan akurasi
sebesar 93%, precision sebesar 90%, recall sebesar 90%, dan f-score sebesar 89%
pada Dataset B. Perbandingan BERT dengan model recurrent menunjukkan bahwa
LSTM dan GRU dapat mengungguli BERT dalam dataset yang kecil. Sedangkan
pada dataset yang besar, BERT dapat meningkatkan akurasi sebesar 8%, precision
6%, dan recall sebesar 7% daripada LSTM.

Kata kunci: berita palsu, BERT, penambangan teks.
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ABSTRACT

Fake news spreads quickly due to easy internet access. Classification using
deep learning can be used to identify news. The deep learning architecture that can
be used for classification tasks is recurrent architecture. However, recurrent
architectures have limitations, namely poor context understanding. Transformer
architecture was created to address the limitations of the recurrent architecture. One
of the algorithms based on Transformer architecture is BERT. This study aims to
use BERT in the problem of classification of fake news in Indonesian to see the
results of its performance and comparison of BERT performance against recurrent

architecture.

The datasets used amounted to two datasets derived from previous research.
Dataset A represents a small dataset while Dataset B represents a large dataset.
Tokens that exceeded the required length were truncated using three types of
truncation: head-only, tail-only, and head+tail. K-fold Cross Validation was used
to validate the BERT performance results. The pre-trained BERT model used for

training is INdoBERTgAsk.

The results show that BERT produces the best performance on head-only
truncation on Dataset A and Dataset B. BERT with head-only truncation produces
an accuracy of 67%, precision of 53%, recall of 48%, and f-score of 45% on Dataset
A and produces an accuracy of 93%, precision of 90%, recall of 90%, and f-score
of 89% on Dataset B. Comparison of BERT with recurrent models shows that
LSTM and GRU can outperform BERT in small datasets. While on large datasets,
BERT can improve accuracy by 8%, precision by 6%, and recall by 7% than LSTM.

Keyword: fake news, BERT, text mining.
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