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INTISARI

Konsentrasi atau peminatan merupakan pengkhususan studi yang hanya
bisa diambil salah satu setiap mahasiswa dalam sebuah jurusan. Konsentrasi
merupakan hal yang sangat penting dan sangat berpengaruh di masa yang akan
datang bagi mahasiswa.

Peminatan Studi bisa diambil dari berbabagi faktor. Sclain faktor minat dan
bakat yang dimiliki oleh mahasiswa, banyak faktor-faktor yang berpengaruh dalam
pengambilan konsentrasi khususnya di Jurusan Informatika. Faktor-faktor yang
berpengaruh diantaranya berdasarkan nilai pemrograman, multimedia, jaringan,
dan masih banyak faktor lainnya yang berpengaruh dalam pengambilan
konsentrasi. Faktor-faktor tersebut akan diolah menggunakan dara mining dengan
metode klasifikasi.

Data Mining dapat diartikan sebagai pencarian pola yang diinginkan dalam
database besar untuk membantu pengambilan keputusan di waktu yang akan
datang. Pola — pola ini dikenali oleh perangkat tertentu yang dapat memberikan
suatu Analisa data yang berguna dan berwawasan yang kemudian dapat dipeiajari
dengan lebih teliti, yang mungkin saja menggunakan perangkat pendukung
keputusan lainnya. Dalam penelitian ini dilakukan perancangan dan pembuatan
sistem pendukung keputusan yang digunakan untuk membantu memprediksi
pengambilan konsentrasi studi Mahasiswa.

Kata Kunci: Prediksi Konsentrasi Mahasiswa, Probabilitas, Algoritma Naive
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ABSTRACT

Concentration or specialization is the specialty of studies that can only be
taken by one student in a department. Concentration is very important and very
influential in the future for students.

Specialization studies can be taken from various factors. In addition to
factors of interest and talent possessed by students, many factors influence the
taking of concentration, especially in the Informatics Department. The influencing
factors are based on the value of programming, multimedia, networking, and
many other factors that influence the taking of concentration. These factors will
be processed using data mining using the classification method.

Data Mining can be interpreted as searching for the desired pattern in a
large database to help make decisions in the future. These patterns are recognized
by certain devices that can provide a useful and insightful data analysis that can
then be studied more thoroughly, which might use other decision support devices.
In this study, the design and making of a decision support system was used to help
predict the taking of students’ concentration studies.

Keywords: Prediction of Students Concentration, Probability, Naive Bayes
Algorithm
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