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MOTTO

“Menulis syntax programing sama saja seperti menulis buku,
hanya saja ketika kamu melewatkan tanda ; (titik koma)
maka hal buruk akan terjadi”

“Life is like riding a b}cycle. To keep your balance,

you must keep moving”
~ Albert Einstein ~
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DAFTAR ISTILAH

:Serangkaian proses untuk menggali nilai tambah berupa informasi

yang selama ini tidak diketahui secara manual dari suatu basisdata

:Urutan atau langkah-langkah untuk penghitungan atau untuk

menyelesaikan suatu masalah yang ditulis secara berurutan.

:Metode penganalisaan data, yang sering dimasukkan sebagai salah

satu metode Data Mining.

:Merupakan salah satu algoritma metode clustering non hirarki yang

berusaha mempartisi data yang ada ke dalam bentuk satu atau lebih

cluster.

:Kelompok.

:Simple Additive Weighting, merupakan Algoritma yang dikenal

dengan metode penjumlahan berbobot.

:Sistem Pendukung Keputusan, merupakan salah satu metode data

mining.

:Decision  Support  Systems atau  Sistem  Pendukung

Keputusan(SPK), merupakan salah satu metode data mining.
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INTISARI

Dinas Ketahanan Pangan (DKP) Kabupaten Indramayu mempunyai tugas
pokok Membantu Bupati berdasarkan Peraturan Bupati Indramayu Nomor 54
Tahun 2016, Tentang Organisasi dan Tata Kerja Dinas Ketahanan Pangan
Kabupaten Indramayu.

Pada studi kasus ini, saya malaksanakan penclitan yang fokus pada bidang
Keamanan dan Konsumsi Pangan, dimana bidang tersebut memiliki Program Aksi
Sistem Kewaspadaan Pangan dan Gizi (SKPG). Setelah saya meninjau langsung ke
DKP Indramayu, perhitungan analisisnya dilakukan secara statistik di program
Microsoft Excel dan belum menggunakan Perhitungan dengan Metode Data
Mining. Atas dasar itu, dalam penelitian ini saya menerapkan Perhitungan Data
Mining dengan Metode Clustering dalam Mengimplementasikan Algoritma K-
Means dan Simple Additive Weighting Untuk Penentuan Daerah Rawan Pangan di
DKP Indramayu. Metode Clustering Algoritma K-Means diterapkan untuk
mengelompokan daerah rawan pangan dan Metode Sistem Pendukung
Keputusan(SPK) Algortima Simple Additive Weighting(SAW) diterapkan untuk
mengurutkan tingkat kerawanan pangan suatu daerah di cluster rawan.

Dengan menggunakan konsep Data Mining, harapanya sistem dan hasil
analisi yang dibuat lebih optimal dan akurasi dalam penentuan darah rawan pangan
menjadi lebih baik, karena pada tahun 2015, ada 15 desa di Kabupaten Indramayu
tergolong desa rawan pangan.

Kata Kunci : Data Mining, K-Means Clustering, Simple Additive Weighting
(SAW), Sistem Pendukung Keputusan (SPK), Implementasi.
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ABSTRACT

Districts Food Security Department Indramayu has the main duty of
Assisting Regent based on Regulation of Indramayu Regent Number 54 Year 2016,
About Organization and Working Procedure of Food Security Service of Indramayu
Regency.

In this case study, I conducted research focusing on Food Security and
Consumption, where the field has a Food and Nutrition Awareness Action System
(SKPG) Program. After I reviewed directly to Districts Food Security Department
Indramayu, the calculation of the analysis was done statistically in Microsofi Excel
program and not yet using Calculation with Data Mining Method. On that basis, in
this research | apply Data Mining Calculation with Clustering Method in
Implementing -~ K-Means and Simple Additive Weighting  Algorithm  for
Determination of Food Prone Areags in Districts Food Security Department
Indramayu. The Clustering Method of K-Means Algorithm is applied (o classify a
food insecurity area and the Simple Additive Weighting(SAW) Algorithm Decision
Support System(DSS) Method is applied to sort the level of food insecurity in
vulnerable areas.

By using the concept of Data Mining, it is expected that the system and
results of the analysis are made more optimal and accurate in the determination of

food insecurity for the better, because in 2015, there are fifieen villages in
Indramayu District classified as food insecurity.

Keyword : Data Mining, K-Means Clustering, Simple Additive
Weighting(SAW), Decision Support System(DSS), Implementation.
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