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INTISARI

Preprocessing adalah tugas penting untuk analisis sentimen karena
informasi tekstual membawa banyak data yang tidak terstruktur dan mengandung
noise. Stemming maupun penghapusan stopword adalah teknik preprocessing yang
cukup populer untuk klasifikasi teks. Namun, penelitian sebelumnya memberikan
hasil yang berbeda mengenai pengaruh kedua metode tersebut terhadap akurasi
pada klasifikasi sentimen.

Oleh karena itu, penelitian ini melakukan investigasi lebih lanjut tentang
pengaruh stemming dan penghapusan stopword pada analisis sentimen bahasa
Indonesia. Selain itu; penelitian ini mengusulkan dua kondisi preprocessing yang
menggunakan stemming dan penghapusan stopword dan tanpa menggunakan
keduanya. Support Vector Machine digunakan untuk algoritma klasifikasi dan TF-
IDF sebagai skema pembobotan. Hasilnya dievaluasi menggunakan confusion
matrix dan kemudian divalidasi menggunakan metode k-fold cross validation.

Hasil eksperimen menunjukkan bahwa semua akurasi tidak meningkat dan
cenderung menurun ketika melakukan skenario “stemming dan penghapusan
stopword. Karya ini menyimpulkan bahwa penerapan teknik stemming dan
penghapusan stopword tidak berpengaruh signifikan terdahap akurasi analisis
sentimen pada dokumen teks bahasa Indonesia.

Kata Kunci: stemming, penghapusan stopword, preprocessing, analisis
sentimen, svim
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ABSTRACT

Preprocessing is an essential task for sentiment analysis since textual
information carries a lot of noisy and unstructured data. Both stemming and
stopword removal are pretty popular preprocessing techniques for text
classification. However, the prior research gives different results concerning the
influence of both methods toward accuracy on sentiment classification.

Therefore, this research conducts further-investigations about the effect of
stemming and stopword removal on Ina iguage sentiment analysis.
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