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PERNYATAAN
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INTISARI

Preprocess/'7?g   adalah   tugas   penting   untuk   analisis   sentimen   karena
jnfomasi tckstual membawa banyak data yang tidak terstruktur dan mengandung
#oJ.se. S/emm j#g in aupun penghapusan s/opw;ord adalah teknik z7reprocessJJqg yang
cukup populer untuk klasifikasi teks. Namun, penelitian sebelunnya memberikan
hasil  yang  berbeda mengenai  pengaruh  kedua metode  tersebut  terhadap  akurasi
pada klasifikasi sentim en.

0leh karena rfu, penelitian ini melakukan investigasi  lebih lanjut tentang
pengaruli  sfemm/.#g  dan  penghapusan  s/qptiJord  pada  analisis  sentimen  ballasa
Indonesia.  Selain ifu, penelitian iri mengusulkan dua kondisi preprocessing yang
menggunakan  s/€mm;.ng  dan  penghapusan  sJapw;o#d  dan  tanpa  menggunakan
keduanya. Swj?port yec/or A4ochz.#e digunakan untuk algoritma klasifikasi dan TF-
IDF  sebagal  skema  pembobotan.  Hasilnya  dievaluasi  menggunakan  con/aszow
mairat dan kemudian divalidasi menggunakan metode k-/o/d c7ios^g va/;.cJc7fj.o#.

Hasil eksperimen menunjukkan bahwa semua akurasi tidak meninckat dan
cenderung   menunm   ketika   melakukan   skenario   sremmj.#g   dan   penghapusan
sto;";oJicJ.   Karya  ini   menyimpulkan   bahwa  penerapan   teknik   sfemmz#g  dan
penghapusan  sfopw;ord  tidak  bexpengaruh  signifikan  terdalap  akurasi  analisis
sentimen pada dokumen teks bahasa Indonesia.

Kata Kunci:   s/emmj7Ig, penghapusan sJopword, preprocess!.#g, analisis
sentimen, st7m



ABSTRACT

Preprocessing  is  an  essehiial  task for  sentimat  analysis  since  textual
Information  carries  a  lot  Of noisy  and  unstructured  data`  Both  stemming  and
sto|}word    removal    are    pretty    popular    preprocessing   techniques   for    text
classif ilcation.  However,  the prior research  gives dif ierent results concerning the
Influence Of both methods toward accuracy on seyitiment classification.

Therefore, this research condltcts finher imestigations about the effect Of
stemming  and  stopword  removal  on  Indonesian  language  sentunent  analysis.
Furtherinore, we propose two preprocessing conditions which are with using bath
stemming and stopword removal and without using both. Sui}port Vector Machin.e
was used jior the classification algorithm and TF~IDF as a weighiing scheme: T_h?
result was evaluated using the confusion matrix and then valldated using k-fold
cross-validation methods.

The experiments result show that all accuracy did nat improve and tends to_
decrease when  performing  stemming or  stopword  removal  scenarios.  This wprk
concludes that -the application Of stemming and stopword removal technique does
not  significantly  afflect  the  accuracy  Of  sentiment  analysis  in  Indonesian  text
documents.

Keywords:        stemming, stopword removal, preprocessing, sentiment analysis,
Svm
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