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PERNYATAAN

Saya yang bertandatangan dibawah ini menyatakan bahwa, skripsi ini merupakan
karya saya sendiri (ASLI), dan isi dalam skripsi ini tidak terdapat karya yang
pernah diajukan oleh orang lain untuk memperoleh gelar akademis di suatu
institusi pendidikan tinggi manapun, dan sepanjang pengetahuan saya juga tidak
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daftar pustaka.

Segala sesuatu yang terkait dengan naskah dan karya yang telah dibuat adalah
menjadi tanggungjawab saya pribadi.
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MOTTO

“Saat berbuat baik, jangan mengharap balasan yang instan. Pohon pun
harus dirawat agar menghasilkan buah yang manis”.

(Devy)

“Maka sesungguhnya bersama kesulitan ada kemudahan.
Sesungguhnya bersama kesulitan ada kemudahan. Maka apabila
engkau telah selesai (dari sesuatu urusan), tetaplah bekerja keras

(untuk urusan yang lain). Dan hanya kepada Tuhanmulah engkau
berharap.”

(QS. Al-Insyirah,6-8)

Learn from yesterday,
Live for today,
And hope for tomorrow

(Albert Einstein)
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INTISARI

Media Sosial saat ini sudah menjadi keutuhan pokok hampir seluruh lapisan
masyarakat. Dari media sosial, masyarakat dapat dengan mudah menemukan
informasi yang dicari dan mengetahui informasi terbaru dari belahan dunia. Melalui
media sosial, masyarakat dapat menyampaikan opininya melalui status pada media
sosial tertentu. Salah satu media sosial yang banyak digunakan oleh masyarakat
adalah Twitter,

Menurut kominfo, berdasarkan data PT Bakrie Telecom, Twitter memiliki
19.5 juta pengguna di Indonesia dari total 500 Jjuta pengguna global. Dengan
demikian dapat disimpulkan bahwa twitter memiliki dampak baik untuk konsumen
maupun produsen dalam mengambil keputusan, saran, opini atau ulasan — ulasan.

Oleh karena itu opini — opini tersebut dapat diumplementasikan untuk
analisis sentimen terhadap pemilihan Pemilihan Presiden pada Pemilu 2019 yang
bertujuan untuk meningkatkan strategi masing — masing calon agar menjadi lebih
baik. Dalam analisis sentimen status pada twitter, data akan di crawling lalu
dilakukan prepocessing untuk dilakukan klasifikasi dengan Naive Bayes Classifier.

Kata Kunei : Analisis Sentimen, Media Sosial, Pemilu 2019, Twitter,
Preprocessing , Crawling., Naive Bayes Classifier
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ABSTRACT

loday's social media has become the main integrity of almost all levels of
society. I'rom social media, people can easily find information that is searched for
and find out the latest information from around the world. Through social media,
people can express their opinions through status on certain social media. One
social media that is widely used by the public is Twitter.

According to Kominfo, based on data from PT Bakrie Telecom, Twitter
has 19.5 million users in Indonesia out of a total of 500 million global users. Thus
it can be concluded that twitter has an impact on both consumers and producers in
making decisions, suggestions, opinions or reviews.

Therefore, these opinionscan be implemented for the sentiment analysis
of the Presidential Election in the 2019 Election which aims to improve the
strategies of each candidate to be better. In the status sentiment anal lysis on twitter,
the data will be crawled and then prepocessed to be classified with the Naive Bayes
Classifier.

Keywords:  Sentiment  Analysis, Social Media, 2019 Election, Twitter,
Preprocessing, Crawling., Naive Bayes Classifier
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