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INTISARI

COVID-19 adalah penyakit menular yang disebabkan oleh virus SARS-
COV-2. Pada manusia, virus ini dapat menimbulkan infeksi pernapasan ringan
maupun penyakit seperti SARS atau MERS yang bersifat lebih mematikan. Dengan
melihat beberapa atribut yang berpengaruh, kemudian diuraikan dalam penelitian
dengan menggunakan naive bayes dan neural network, dengan tujuan untuk
membandingkan akurasi terhadap atribut yang berpengaruh dalam prediksi gejala
COVID-19, sehingga hasil dari penilitian ini dapat digunakan sebagai referensi
berdasarkan data kesehatan untuk memprediksi status pasien.

Penelitian dilakukan dengan menggunakan dataset pasien COVID-19 yang
bersumber dari repository github. Pasien dikategorikan kedalam dua kelas label
yaitu positif dan negatif. Metode yang digunakan adalah dengan menggunakan
algoritma Naive Bayes Classifier dan Neural Network MLP untuk dibuat model
klasifikasi pasien COVID-19. Penelitian di awali dengan tahap preprocessing data
meliputi handling missing data, encoding, normalisasi data, feature selection, dan
balancing data. Kemudian dibuat model klasifikasi menggunakan dua algoritma.

Penelitian ini diharapkan dapat memberikan manfaat bagi pihak terkait
seperti tenaga medis dan pemerintah dalam screening gejala-gejala COVID-19
secara dini dengan mengimplementasi model klasifikasi yang dibuat. Kemudian
diharapkan dapat menjadi acuan untuk penelitian selanjutnya dalam metode
klasifikasi data penyakit. Hasil pengujian dari 934 data diperoleh hasil tertinggi
menggunakan metode Naive Bayes dengan perolehan akurasi 68.64%, presisi 75%,
dan recall 53%. Kemudian untuk Neural network diperoleh hasil tertinggi dengan
akurasi 96.05%, presisi 93%, dan recall 99%.

Kata kunci: data mining, naive bayes, neural network, COVID-19, klasifikasi.
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ABSTRACT

COVID-19 is an infectious disease caused by the SARS-COV-2 virus. In
humans, this virus can cause mild respiratory infections as well as diseases such as
SARS or MERS which are more deadly. By looking at several influential attributes,
they are then described in research using naive Bayes and neural networks, with
the aim of comparing the accuracy of the attributes that influence the prediction of
COVID-19 symptoms, so that the results of this research can be used as a reference
based on health data to predict health status patient.

The research was conducted using a dataset of COVID-19 patients sourced
from the github repository. Patients were categorized into two class labels namely
positive and negative. The method used is the Naive Bayes Classifier algorithm and
the MLP Neural Network to create a model for classifying COVID-19 patients. The
research begins with the data preprocessing stage which includes handling missing
data, encoding, data normalization, feature selection, and data balancing. Then a
classification model is created using two algorithms.

This research is expected to provide benefits to related parties such as
medical personnel and the government in early screening for COVID-19 symptoms
by implementing the classification model created. Then it is hoped that it can be a
reference for further research in disease data classification methods. The test
results from 934 data obtained the highest results using the Naive Bayes method
with 68.64% accuracy, 75% precision, and 53% recall. Then for the Neural
network the highest results were obtained with 96.05% accuracy, 93% precision,
and 99% recall.

Keyword: data mining, naive bayes, neural network, COVID-19, classification.
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