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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk melakukan perbandingan terhadap beberapa
metode klasifikasi untuk klasifikasi surel spam dan gambar spam berdasarkan
ekstraksi fitur N-gram. Penelitian ini menggunakan algoritma klasifikasi machine
learning yaitu Multinomial Naive Bayes, Random Forest dan Support Vector
Machine. Dalam melakukan klasifikasi gambar spam, peneliti menggunakan
metode Optical Character Recognition dengan menggunakan library Python yaitu
pyteserract. Penelitian ini menggunakan open-source dataset yang berasal dari
Kaggle untuk deteksi surel spam dan Spam Hunter untuk deteksi gambar spam.

Hasil dari penelitian ini menunjukkan bahwa algoritma Random Forest
merupakan pemodelan machine learning terbaik dalam mendeteksi surel spam
dengan tingkat akurasi 0,99, dan nilai Matthew Correlation Coefficient 0,999.
Algoritma pemodelan machine learning dengan performa terbaik untuk mendeteksi
gambar spam adalah algoritma Support Vector Machine dan algoritma Multinomial
Naive Bayes dengan tingkat akurasi yang sama yaitu 0,98 dan nilai Matthew
Correlation Coefficient yang sama yaitu 0,976. Metode ektraksi fitur N-gram
terbaik pada penelitian ini adalah 1-gram.

Dari hasil penelitian ini, dapat disimpulkan bahwa algoritma Random Forest
dengan ektraksi fitur 1-gram memiliki performa terbaik dalam mendeteksi surel
spam dan algoritma Multinomial Naive Bayes serta Support Vector Machine
dengan ekstraksi fitur 1-gram memiliki performa terbaik dalam mendeteksi gambar
spam.

Kata kunci: N-gram, Random Forest, Support Vector Machine, Multinomial

Naive Bayes, Deteksi Spam
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ABSTRACT

This study aims to compare several classification methods for the
classification of spam emails and spam images based on N-gram feature extraction.
This study uses a machine learning classification algorithm, namely Multinomial
Naive Bayes, Random Forest and Support Vector Machine. In classifying spam
images, researchers use the Optical Character Recognition method using the
Python library, namely pyteserract. This study uses open-source datasets from
Kaggle for spam email detection and Spam Hunter for image spam detection.

The results of this study indicate that the Random Forest algorithm is the
best machine learning model for detecting spam emails with an accuracy level of
0.99, and a Matthew Correlation Coefficient value of 0.999. The machine learning
modeling algorithms with the best performance for detecting spam images are the
Support Vector Machine algorithm and the Multinomial Naive Bayes algorithm
with the same accuracy level of 0.98 and the same Matthew Correlation Coefficient
value of 0.976. The best N-gram feature extraction method in this study is 1-gram.

From the results of this study, it can be concluded that the Random Forest
algorithm with 1-gram feature extraction has the best performance in detecting
spam emails and the Multinomial Naive Bayes algorithm and the Support Vector
Machine with 1-gram feature extraction has the best performance in detecting spam
images.

Keyword: N-gram, Random Forest, Support Vector Machine, Multinomial Naive
Bayes, Spam Detection
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