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INTISARI

Dari beranekaragam tanaman herbal yang ada di Indonesia, tidak semua orang
dapat mengenalinya meskipun sering tumbuh di lingkungan sekitar. Kementrian
Kesehatan Rl mencatat setidaknya terdapat 19.871 tanaman herbal yang digunakan,
dan sebanyak 16.218 diantaranya telah diidentifikasi. Pengenalan tanaman herbal
sangat membantu masyrakat untuk dapat memanfaatkan pengobatan secara alami.
Dalam rangka peningkatan tanaman herbal, penting untuk mengimplementasikan
suatu solusi pengolahan citra digital. Penelitian ini fokus pada pengkalsifikasian
citra daun tanaman herbal menggunakan algoritma Support Vector Machine (SVM)
dengan Kernel Linier, ektrasi fitur GLCM. Setelah beberapa kali melakukan
percobaan menggunakan algoritma SVM, kernel linier, parameter C dan K-Fold
Cross Validation, menunjukan bahwa algoritma SVM dapat mengklasifikasi
dengan perhitungan akurasi pada daun tanaman herbal dengan accuracy 98%,
precision 98%, dan recall 98% dengan ada atau tidak adanya pengunaan Balancing
Data.

Kata kunci: Klasifikasi, Citra Digital, Daun tanaman herbal, Support Vector

Machine
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ABSTRACT

Of the various herbal plants in Indonesia, not everyone can recognize them even
though they often grow in the surrounding environment. The Indonesian Ministry
of Health noted that there are at least 19,871 herbal plants used, and as many as
16,218 of them have been identified. The introduction of herbal plants is very
helpful for the community to be able to utilize natural remedies. In order to improve
herbal plants, it is important to implement a digital image processing solution. This
research focuses on herbal leaf image classification using Support Vector Machine
(SVM) algorithm with Linear Kernel, GLCM feature extraction. After several
experiments using the SVM algorithm, linear kernel, parameter C and K-Fold
Cross Validation, it shows that the SVM algorithm can classify with accuracy
calculations on herbal plant leaves with 98% accuracy, 98% precision, and 98%
recall with or without the use of data balancing.

Keyword: Classification, Digital Image, Herbal leaf, Support Vector Machine
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