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INTISARI

Permasalahan Malware tiap tohunnya menjadi ancaman serius dalam
teknologi informasi dari segi keamanan sehingga perlu adanya penanganan masalah
tersebut. Dengan meningkatnya penggunann perangkal mobile ponsel pintar
android menjadikannya target yang rentan terkena serangan Malware. Untuk
mencegah terjadinya serangon Malware moka perlu adamya deteksi dini aplikasi
yang berpotensi malware. Tiap aplikasi android memiliki permission untuk
membuka hak akses agar aplikasi tersebuf dapat mengakses informasi pada
perangkat android, hﬂﬁlﬂJugn dengan mmiuga mempunyui permission
tersebut. Teknologi Machine WW n masalah masalah vang
rumit dengmmiﬂepdlﬂ.' ada manusia Salahmmﬂhgllermbuladnlah
Neura! Netwerk yan an Tmﬁ Machine learnimg déngan strukturnya
menin car kerja n&m Netral Nework memiliki Emy.k nis algoritma
diantaranys adalsh W Newral Network t.:{:imnqs:_ Dengan bantuan
m C'nqinfuncﬂ Newral  Network I._ b o @pal dilakukan
penpklasifikasi Malware atau Aplikasi jinak meﬁ Model

pmvelitiona] Newral Network 1-Dimensi vang d:gun&kﬁ;bﬁt" eneliting i
rubal anen‘mssmn u'nenjadlwmndula dan aka.n i :

g mﬂ]ﬂﬁnplﬁm yang jinak. Dengan menggunakan dlﬂﬁﬂiw Slﬂ
ka.'&m:!rpng diusulkan mampu mendapatkan 92.1% untuk tingkat akurasi,
4% all dan 89.5% untuk precision, dapat dikatakan model yang didapat

sudah cﬂlﬁﬁﬂﬁmﬂm mengidentifikos: matware hﬁcm_rmm?n_
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ABSTRACT

Malware 1ssues annually become a serious threat in information technology
from a security perspective, so it is necessary to address this problem. With the
increasing use of mobile devices, Andrmid smartphones make them vulnernble
targets for malware attacks. To prevenl malware attacks, it is necessary to have
early detection of potential malware applications. Each Android npplmal:lun has
pﬂmlsmutunpenmnghtsmlhm

the Android device, as well as Malwaré
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