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INTISARI

Media sosial dapat memiliki dampak yang signifikan terhadap car suatu
tempat menarik wisstawan, dan analisis sentimen atau penggalian opini digunakan
untuk memeriksa bahasa dun mengekstraksi opini dari interaksi media sosial,
Melalui interaksi antar pengguna media sosial, banyak sudut pandang subjektif
yang dopat ditemukan don digunokan untuk berbagai tjuan. Kementerian
Pariwisata don Ekonomi Kreatif (Kemenparekraf) Republik Indonesia. vang
bertanggung jawab untuk mengembangkan kebijakan program untuk lima tempat
wisata paling terkenal di negara ini Daénau Toba, Candi Borobudur, Madalika,
Labuan Bajo. dan Likitpang ﬂﬂﬂﬁpmﬂmandmnng Bali sebagai tujuan
wisata utama. lullnkﬂ opini ; n seberapa efektif strategi ini.
yang menghiting prscntlﬂﬁ mllli M lokasi wisatn tertentu.
Proses analisis sentimen digm pdd: knlum komentar TikTok konten dari 3
lokal tersebut. K orena mw sering berkomunikasi dalam bahasa slang
mh‘hﬂ informal tamm a, menggali opini medh.qmﬂ.mg}:h: menghadirkan
tantang; lhmms Fasl'r#'ﬂ.ém Peephole LSTM akan digunakan oleh para peneliti
dalam igasi ini. Int kemudian akan digunakan untuk analisis sentimen publik
di media sosial Tiktok, dan diharapkan akan berfungsi secara efektif dan be
mﬂ’hﬁhﬁw&l sistem analisis sentimen, terutama jika digabungks

kata kunei yang terhubung dengan fima fujun wisata tersias yang memiliki

_letldlhlﬂ.l gnentar.

Kata ILMIEMEM Analysis, Opinion Mining, Tik Tk FastText, wie
LSTM ]
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ABSTRACT
Saciel medio can hove o significant impaet an the way a place aftracts tourisis, and
sentiment analysis or apinion mining is used o examine language and extroot
apinions from social media interactions. Throwgh interactions between social
media wvers, many subjective perspectives can be found and used for various
purposes. The Ministry of Tourism and Creative Economy (Kemenparekral) of the
Republic of Indenesia, which is respensible for developing program policies for the
mmjfmmtmm:iﬂﬂ' :I.msznba,ﬂu?nbﬂdm'Ttnwfe_
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