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 INTISARI 

 Lukisan  mengacu  pada  seni  yang  dikembangkan  terutama  untuk  dinikmati 

 estetika  atau  keindahannya.  Seni  lukis  terdiri  dari  penataan  bentuk,  garis,  warna, 

 nada  dan  tekstur  pada  permukaan  dua  dimensi,  sehingga  menciptakan  citra 

 estetika.  Dalam  beberapa  tahun  terakhir,  pemindahan  karya  lukisan  ke  dalam 

 lingkungan  digital  telah  dilakukan,  agar  dapat  tersedia  untuk  umum  di  berbagai 

 repositori  internet.  Dengan  tersedianya  koleksi  digital  yang  begitu  besar,  terdapat 

 kebutuhan  sistem  komputasi  untuk  mengarsipkan  kumpulan  data  ini.  Penelitian 

 ini  bertujuan  untuk  mengembangkan  model  deep  learning  yang  dapat  melakukan 

 klasifikasi  genre  lukisan.  Algoritma  yang  digunakan  adalah  Convolutional  Neural 

 Network  (CNN)  dengan  arsitektur  ResNet-50.  Penelitian  ini  menerapkan  teknik 

 Transfer  Learning  dan  fine  tuning  menggunakan  pretrained  model.  Fine  tuning 

 dilakukan  dengan  mencari  pada  layer  ke  berapa  model  akan  belajar  dari  data 

 lukisan.  Selain  itu  juga,  penelitian  ini  mencari  hyperparameter  optimal  yang  dapat 

 meningkatkan  performa  klasifikasi  model.  Akurasi  yang  didapatkan  pada  data 

 training sebesar 86,81%, validasi sebesar 84,55%, dan testing sebesar 84%. 

 Kata kunci:  Klasifikasi Lukisan, ResNet-50, Transfer  Learning, Fine Tuning, 

 Hyperparameter Tuning. 
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 ABSTRACT 

 A  painting  refers  to  an  art  form  developed  primarily  for  the  enjoyment  of 

 its  aesthetics  or  beauty.  The  art  of  painting  involves  arranging  shapes,  lines, 

 colors,  tones,  and  textures  on  a  two-dimensional  surface  to  create  an  aesthetic 

 image.  In  recent  years,  the  process  of  moving  paintings  into  the  digital  realm  has 

 been  undertaken  to  make  them  accessible  to  the  public  through  various  internet 

 repositories.  With  the  availability  of  such  a  vast  digital  collection,  there's  a  need 

 for  computer  systems  to  organize  this  dataset.  This  research  aims  to  develop  a 

 deep  learning  model  capable  of  classifying  painting  genres.  The  chosen  algorithm 

 is  the  Convolutional  Neural  Network  (CNN)  with  the  ResNet-50  architecture.  The 

 study  employs  Transfer  Learning  and  fine-tuning  techniques  using  a  pre-trained 

 model.  Fine-tuning  involves  determining  which  layers  of  the  model  will  learn  from 

 the  painting  data.  Additionally,  the  research  seeks  to  find  optimal 

 hyperparameters  that  can  enhance  the  classification  model's  performance.  The 

 accuracy  achieved  in  the  training  data  is  86.81%,  in  validation  data  is  84.55%, 

 and in testing data is 84%. 

 Keyword:  Painting Classification, ResNet-50, Transfer  Learning, Fine Tuning, 

 Hyperparameter Tuning. 
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