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MOTTO

“Unbothered alien who lost in slum”

(JFK)

“I pissed on the man who called me a dog. Why was he so surprised?”
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INTISARI

Virus Covid-19 merupakan keluarga besar virus yang menyebabkan
penyakit pada manusia dan hewan. Penyakit ini termasuk penyakit menular dan
menyerang pernafasan. Virus ini berasal dari Negara China, lebih tepatnya di Kota
Wuhan, Provinsi Hubei. Hingga pada awal bulan Maret tahun 2020 virus ini masuk
ke Indonesia. Pemerintah berupaya menangani masalah ini dengan melakukan
vaksinisasi Covid-19 secara menyeluruh secara bertahap.

Dengan adanya vaksinisasi Covid-19 secara menyeluruh di Indonesia, tentu
saja tidak luput dengan adanya berbagai polemik yang terjadi di tengah masyarakat
kita,. Penyebaran vaksinisasi memang sudah menyeluruh, tetapi tentu saja masih
ada warga masyarakat khususnya Kabupaten Karanganyar sendiri yang masih ragu
untuk melakukan vaksinisasi Covid-19 dengan berbagai pendapat mereka sendiri.
Maka dari itu, akan dilakukan sebuah analisis sentiment terhadap masyarakat
Kabupaten Karanganyar menggunakan metode SVM (Support Vector Machine)
untuk menemukan sebuah data yang valid tentang bagaimana animo yang sedang
terjadi di masyarakat Kabupaten Karanganyar tentang dilakukannya vaksinisasi
Covid-19.

Berdasarkan latar belakang tersebut, maka penelitian ini dapat dirumuskan
bahwa bagaimana respon dan opini masyarakat Kabupaten Karanganyar terhadap
vaksinasi COVID-19 menggunakan data yang diambil dari media sosial twitter.
Algoritma yang digunakan pada penelitian ini adalah SVM. Algoritma SVM dipilih
karena mempunyai kelebihan sederhana dan akurasi yang tinggi. Tujuan dari
penelitian ini adalah mengklasifikasikan sentimen positif dan negatif dari twitter
terhadap kata kunci yaitu “Vaksin” dan “Covid”. Hasil penelitian menggunakan
algoritma SVM mendapatkan nilai akurasi dengan metode pengujian confusion
matrix sebesar 64% dan k-fold cross validation sebesar 60,8%..

Kata Kunci: Analisis sentimen, vaksin, covid, svm
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Abstract

The Covid-19 virus is a large family of viruses that cause disease in humans
and animals. This disease includes infectious and respiratory diseases. This virus
originated in China, more precisely in Wuhan City, Hubei Province. Until the
beginning of March 2020 this virus entered Indonesia. The government is trying to
deal with this problem by vaccinating the Covid-19 as a whole in stages.

With the comprehensive Covid-19 vaccination in Indonesia, of course, there
are various polemics that occur in our society. The spread of vaccination has
indeed been comprehensive, but of course there are still residents, especially
Karanganyar Regency itself, who are still hesitant to vaccinate Covid-19 with their
own opinions. Therefore, a sentiment analysis will be carried out on the people of
Karanganyar Regency using the SVM (Support Vector Machine) method to find
valid data about how the enthusiasm that is going on in the Karanganyar Regency
community regarding the Covid-19 vaccination will be carried out.

Based on this background, this research can be formulated that how is the
response and opinion of the people of Karanganyar Regency to the COVID-19
vaccination using data taken from Twitter social media. The algorithm used in this
study i1s SVM. The SVM algorithm was chosen because it has the advantages of
simplicity and high accuracy. The purpose of this study is to classify positive and
negative sentiments from Twitter on the keywords "Vaccine™ and "Covid". The
results of the research using the SVM algorithm get an accuracy value with the
confusion matrix testing method of 64% and k-fold cross validation of 60.8%.

Keyword: Sentiment analysis, vaccine, covid, svm
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