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INTISARI

Pandemi COVID-19 telah dengan cepat mempengaruhi kehidupan kita sehari-
hari yang mengganggu perdagangan dan pergerakan dunia. Mengenakan masker
sebagai pelindung wajah sudah menjadi kebiasaan baru. Saat ini, banyak penyedia
layanan publik akan meminta pengunjung untuk memakai masker dengan benar guna
memanfaatkan layanannya. Oleh karena itu, deteksi masker wajah menjadi tugas
krusial untuk membantu masyarakat global dalam mencegah penularan COVID-19.
Dalam pembuatan sistem pendeteksi penggunaan masker ini pendekatan dalam
mencapai tujuan ini menggunakan CNN.

Sistem .ini menggunakan kombinasi klasifikasi deteksi objek, gambar, dan
pelacakan objek sehingga dapat mengembangkan sistem yang mendeteksi wajah yang
menggunakan masker atau tidak bermasker dalam gambar real-time. Dataset yang
digunakan bervariasi dengan gambar wajah menggunakan atribut dan tidak
menggunakan atribut dengan tujuan akurasi sistem. Dengan perkembangan teknologi
dinilai memiliki dampak positif dalam menghambat penyebaran virus covid-19.
Teknologi informasi memegang peranan yang sangat penting dalam penyebaran
informasi atau pesan positif sehingga mampu menekan jumlah korban Pandemi Covid

19 lebih banyak.

Kata Kunci : Covid-19 Tracking Application, Machine Learning,
OpenCYV,
CNN, Real-Time, Health Development
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ABSTRACT

The COVID-19 pandemic has rapidly affected our daily lives disrupting world
trade and movement. Wearing a mask as a face shield has become a new habit.
Currently, many public service providers will require visitors to wear masks properly
in order to take advantage of their services. Therefore, the detection of face masks is
a crucial task to help the global community in preventing the transmission of COVID-
19.

In making this mask detection system, the approach to achieving this goal uses
CNN. This system uses a combination of object detection classification, image, and
object tracking so as to develop a system that detects faces that are masked or
unmasked in real-time images. The dataset used varies with facial images using
attributes and not using attributes for the purpose of system accuracy. The
development of technology is considered to have a positive impact in inhibiting the
spread of the Covid-19 virus. Information technology plays a very important role in
disseminating positive information or messages so that it can reduce the number of
victims of the COVID-19 pandemic.

Kata Kunci : Covid-19 Tracking Application, Machine Learning,
OpenCYV,
CNN, Real-Time, Health Development
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