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INTISARI

Curah hujan merupakan salah satu elemen pada iklim. Intesitas curah hujan
yang tinggi dapat mengakibatkan banjir. Prakiraan cuaca menjadi salah satu solusi
untuk mencegah banjir.

Pada penelitian ini menggunakan metode Naive Bayes Classifier (NBC) dan
Support Vector Machine (SVM) dengan menggunakan feature selection Chi —
square untuk meningkatkan akurasi dan mengatasi kekurangan dari kedua metode.
Data yang digunakan berasal dari BMKG dari tahun 2016 sampai tahun 2018 pada
provinsi Daerah Istimewa Y ogyakarta.

Hasil dari penelitian menunjukkan NBC menghasilkan akurasi sebesar
79,019%, SVM pada kernel RBF C=1 Gamma = 1 menghasilkan akurasi sebesar
98,97%, SVM pada Kernel Polynomial C=100 Degree = 1 menghasilkan akurasi
sebesar 74,45%. Dengan menggunakan feature selection menunjukkan NBC
menghasilkan akurasi sebesar 78,79%, SVM pada kernel RBF C=1 Gamma =1
menghasilkan akurasi sebesar 99,77%, SVM pada Kernel Polynomial C=50 Degree
= 1 menghasilkan akurasi sebesar 77,53%.

Kata Kunci : NBC, SVM, feature selection, chi — square, Klasifikasi
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ABSTRACT

Rainfall is one of element in the climate. The intesity of high rainfall can
lead to floading. Weather forecasting is one solution to prevent flooding. In this
reasearch using Naive Bayes Classifier (NBC) and Support Vector Machine method
and use feature selection chi — square for improve accuracy.

This reasearh used data in BMKG from 2016 until 2018 in Special Region
of Yogyakarta.

The result of this research shown for NBC method has accuracy of 79,019%,
SVM method with kernel RBF C=1 and Gamma=1 has accuracy of 98,97%, and
for SVM method with kernel Polynomial C=100 Degree=1 has accuracy of 74,45%.
Using feature selection NBC method has accuracy of 78,79%, SVM method with
kernel RBF C=1 Gamma=1 has accuracy of 99,77%, and SVM method with kernel
Polynomial C=500 Degree=1 has accuracy 77,53%.

Key Word : NBC, SVM, feature selection, Chi — Square, Classification
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