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INTISARI

Negara Indonesia adalah negara yang penuh dengan keanekaragaman
hayati. Contoh ragam hayati itu adalah buah pisang yang sudah menjadi buah
umum untuk dikonsumsi. Untuk mendapatkan khasiat tertinggi saat
dikomsunsi, buah pisang harus pada kematangan yang pas. Sehingga
pentingnya pemilihan kematangan buah pisang dari segi tekstur dan warna
dengan akurasi yang tinggi. Oleh karena.itu, diperlukan pengolahan citra untuk
mengklasifikasi kematangan buah pisang.

Dalam penelitian ini, metode yang digunakan untuk sistem Klasifikasi
kematangan buah pisang adalah metode K-Nearest Neighbor. Rumus yang
dipilih dari metode KNN untuk perhitungan klasifikasi adalah rumus euclidean
distance dengan nilai ekstrasi ciri GLCM dan HSV. Ciri yang yang diambil dari
GLCM adalah Contrast, Homogeneity, Correlation, Energy, Entropy dan akan
nilai MeanGLCM yang diambil dari rata — rata dari 5 ciri GLCM. sedangkan
untuk ciri HVS adalah Hue, Saturation danValue.

Pada proses pengujian metode validasi yang digunakan adalah metode k fold
cross validation dengan nilai 10-fold cross. Setiap ekstrasi ciri akan lakukan 5
percobaan pengujian dengna nilai k pada KNN yang berbeda-beda. Proses
pengujian mendapatkan hasil akurasi tertingi yang menggunakan ekstrasi ciri
GLCM adalah 0.83956 dengan nilai k-5, pada ekstrasi ciri MeanGLCM adalah
0.8381 dengan nilai k-7, lalu pada ekstrasi ciri HSV adalah 0.89376 dengan
nilai k-1, ekstrasi ciri HSV + GLCM adalah 0.87694 dengan nilai k-3 dan
ekstrasi cirt HSV + MeanGLCM adalah 0.89156 dengan percobaan nilai k-3.
Hasil akurasi tertinggi adalah 89.376% pada ekstrasi ciri HSV dengan nilai k-
1.

Kata kunci: pengolahan citra; pisang; GLCM; HSV; K-Nearest Neighbor.
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ABSTRACT

Indonesia is a country full of biodiversity. An example of this biodiversity is
the banana which has become a common fruit for consumption. To get the
highest properties when consumed, bananas must be at the right maturity. So
the importance of choosing the ripeness of the banana fruit in terms of texture
and color with high accuracy. Therefore, image processing is required to
classify the ripeness of a banana.

In this study, the method used for the classification system for banana
ripeness isthe K-Nearest Neighbor method. The formula chosen from the KNN
method for classification calculations is the euclidean distance formula with
the value of the feature extraction of GLCM and HSV. The characteristics taken
from the GLCM are Contrast, Homogeneity, Correlation, Energy, Entropy and
the MeanGLCM value is taken from the average of the 5 GLCM features. while
the HVS features are Hue, Saturation and Value.

In the testing process, the validation method used is the k fold cross
validation method with a value of 10-fold cross. Each feature extraction will
perform 5 testing experiments with k values at different KNN. The testing
process obtained the highest accuracy results using GLCM feature extraction
was 0.83956 with a k-5 value, the MeanGLCM feature extraction was 0.8381
with a k-7 value, then at HSV feature extraction was 0.89376 with a k-1 value,
the HSV + GLCM feature extraction was 0.87694 with k-3 value and HSV +
Mean GLLCM feature extraction is 0.89156 with k-3 value experiment. The
highest accuracy result is 89,376% in HSV feature extraction with k-1 value.

Keyword: image processing; banana; GLCM; HSV; K-Nearest Neighbor.
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