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INTISARI

Kebutuhan analisis text mining sangat diperlukan dalam menangani teks
berjumlah besar dan tidak terstruktur (Big data). Salah satu kegiatan penting
dalam text mining adalah klasifikasi atau kategorisasi teks. Analisis text mining
dilakukan agar mempermudah kita dalam mengambil informasi atau mengolah
informasi yang begitu banyak dari dunia internet atau digital, salah satunya
dengan melakukan klasifikasi. Kategorisasi teks memiliki berbagai pendekatan
antara lain pendekatan probabilistic, support vector machine, artificial neural
network, atau decision tree classification. Dalam pembelajaran statistik. Support
Vector Machine dipilih karena metode ini memiliki kelebihan dalam bidang
klasifikasi dengan bantuan fungsi kernel.

Pada penelitian ini support vector machine akan mengelompokkan berita
berdasarkan kategori menjadi 3 bagian atau class yaitu : politik, kuliner dan
sepakbola. Kernel pada Support Vector Mechine akan di kombinasikan dengan
pembobotan tf-idf dan preprocessing data.

Dengan trik kernel, metode pembobotan, dan preprocessing data
diharapkan dapat membantu Klasifikasi teks dengan baik serta mampu
meningkatkan akurasi. Pengujian dilakukan menggunkan confusion matrix
klasifikasi dengan metode support vektor machine dengan kernel linear mendapat
rata-rata akurasi 92,7%, kemudian dengan kernal rbf mendapat rata-rata akurasi
sebesar 92,3%.

Kata Kunci: tf-idf, text mining, svm, preprocessing, klasifikasi, konten berita
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ABSTRACT

The need for text mining analysis is very much needed in handling large
and unstructured text (Big data). One of the important activities in text mining is
the classification or categorization of texts. Text mining analysis is carried out to
make it easier for us to retrieve information or manage so much information from
the internet or digital world, one of them is by doing classification. Text
categorization has various approaches including probabilistic approaches,
support vector machines, artificial neural networks, or decision tree
classification. In learning statistics. Support Vector Machine was chosen because
this method has advantages in the field of classification with the help of kernel
functions.

In this study support vector machine will group news by category into 3
parts or classes, namely: politics, culinary and football. The kernel in Support
Vector Mechine will be combined with tf-idf weighting and data preprocessing.

With kernel tricks, weighting methods, and data preprocessing is expected
to help text classification well and be able to improve accuracy. Tests carried out
using confusion matrix classification with the support vector machine method
with linear kernels get an average accuracy of 92.7%, then with kernal rbf get an
average accuracy of 92.3%.

Keyword: tf-idf, text mining, svm, preprocessing, classification, news content
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