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INTISARI

RSUD atau Rumah Sakit Umum Daerah Unit Transfusi Darah
menyelenggarakan donor darah.. sebelum melakukan donor darah pendonor harus
melakukan pemeriksaan. Klasifikasi merupakan salah satu teknik data mining
yang dapat melakukan prediksi data pendonor dalam menentukan kelayakan
pendonor darah.

Penelitian ini bermaksud untuk membandingkan akurasi antara Algoritma
K-Nearest Neigbord dan Naive Bayes dalam Kklasifikasi kelayakan pendonor,
dataset yang didapat pada rumah sakit umum daerah Bima memiliki imbalance
class antara pendonor (Layak) dan (Tidak), sehingga data yang ada harus
dilakukan penanganan imbalance data. Teknik yang digunakan dalam menangani
Imbalance class adalah SMOTE (Syntetic Minority Over Sampling Technique).

Penelitian dengan K-Nearest Neigbord menerapkan nilai K yang berbeda
yaitu 1 sampai 10 untuk melihat hasil kinerja yang paling tinggi, akurasi tertinggi
K-Nearest Neigbord pada K=1 yaitu 100%, mengalami penurunan akurasi pada
K=2,3 92.13% dan K=4 sampai 10 stabil pada 91.17%. Penerapan SMOTE dalam
menangani imbalance class pada klasifikasi pendonor darah menghasilkan akurasi
tertinggi pada K=2 vyaitu 98.09%. Naive Bayes memiliki akurasi 98.09%.
sedangkan akurasi yang sama antara Naive Bayes dan Naive Bayes dengan
SMOTE 99.04%.

Kata Kunci: Klasifikasi, Pendonor darah, K-Nearest Neigbord, Naive
Bayes, SMOTE, Confusion matrix.
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ABSTRACT

Hospital or Regional Blood Transfusion Unit Hospital organizes blood
donation to maintain blood supply, so that when blood is needed it is available.
But not all donors can donate their blood, before donating blood donors have to
do an examination. Classification is a data mining technique that can predict
donor data in determining the eligibility of blood donors.

This study intends to compare the accuracy between the K-Nearest
Neigbord Algorithm and Naive Bayes in the donor eligibility classification, the
dataset obtained at the Bima area general hospital has a imbalance class between
donors (Eligible) and (No), so that the existing data must be done handling
imbalance data. The technique used in handling Imbalance class is SMOTE
(Syntetic Minority Over Sampling Technique).

Research with K-Nearest Neigbord applies different K values, namely 1 to
10 to see the highest performance results, the highest accuracy of K-Nearest
Neigbord at K = 1 is 100%, has decreased accuracy at K = 2.3 92.13% and K = 4
to 10 stable at 91.17%. The application of SMOTE in handling imbalance class in
the classification of blood donors produced the highest accuracy at K = 2, namely
98.09%. Naive Bayes has an accuracy of 98.09%. while the same accuracy
between Naive Bayes and Naive Bayes + SMOTE 99.04%.

Keyword: Classification, Blood donor, K-Nearest Neigbord, Naive Bayes,
SMOTE, Confusion matrix.
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