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INTISARI

Jagung ialah sumber karbohidreat penting ke dua sesudah beras, Dibeberapa daerah,
Jagung adalah pembakar lemak vang baik karena jagung juga tinggi lemak dan
tingpi kalon daripada nasi, Selain i, mengandung asam lemak dan esensial yang
membantu mencegak aterosklerosis. Sehngﬂahbatdnripﬁ'muﬂahmymgmjﬂdi
baru baru ini, permintaan _Tngung
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ABSTRACT

Corn s the second important source of carbolyvdrates after rice. In some arvas,
cam is a good faf bumer because corn iv also higher in for and higher in calories
than rice. In addition, ft conteins fatty and essential acids that help prevent
atherosclerosis. As a resulf of the recent problems, the demand for corn hax
increased  significantly, Eamumpimn contintes to grow, but domestic corm
production remaing low, mrngr‘ in meeting corn mevds. Along with the
changes in corn production in Do yedr fa year, it s necessary fo
extimare e the fittore Regency will decrease or
increase. The

m the 2012-2021
M-'drﬂbxmﬂ sty qrmn i
6+ -0.505 (X1) + 7.009 (X2) + 0349 (X3),
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BAB 1

PENDAHULUAN

uw, 2018} dan

petemakan, pengobatan dan gizi bekerja sama dengan pemerintah negara bagin,
Dinas Pertanian dan Perkebunan Kabupaten Dompu memiliki banyak departemen
lainnya, termasuk Dinas Pertanian dan Perkebunan, vang tanggung jawab utamanya
adalah pelaksanaan usaha tnaman pangan, peningkutan produksi. dan pencegahan

dan pengendalian hama dan penvakit tanaman, termasuk layianan konsultast. Untuk

1



topik permasalahan studi ind, yang dikenal sebagai Kawasan Tetap Jagung
adalah Kabupaten Dompu sebagsi Progrum Akses, produktivitas 4404 petani
jagung di Kabupaten Dompu meningkat dari 60.928 ton menjadi 450,941 ton dari
Oktober 2020 hingga September 2021, Ini artinya adaloh 70.086 hektar lahan

panen, yang relatif kurang dari vung apkan. Pada musim tanam sebelumnya,

e menjadi salah satu penyebab

Perkebunan dan Pertanian Kobupaten Dompu sebagai data produksi  jugung

Kabupaten Dompu. Tentu saja, peramalan produksi jagung ini membutuhkan
algoritma data mining vang mengpunakon regresi linier berganda dalam proses
yang digunakan untuk membuat prediksi im (Mulyans & Marjuki, 2022) {Rizgitta,



2019). Algoritma regresi linier adalah salah satu metode analisis data yang umum
digunakan untuk mempelajari korelasi antara banyak variabel dan memprediksi
satu variabel (Ginting, 2019). Prakiraan produksi jagung dihitung berdasarkan data
yang diperoleh dengan teknik algoriima regresi linier berganda, dan beberapa
atribut yang disenakan adaluh luas lahan, luss panen, produktivitas, dan produksi.

_Dﬂ,l'i_ S.I.I.d,u[ DD

2) menggunakan algoritma regres] linear 1wk memp
L T ——
besar ¢ 468 menunjukkan hasil yang akurat. Selanjuinya | mi, 2027)

BUT Ricestar with
an oleh (Herwanto et, 2019)
dalam studinya melakukan prediksi hasil panen tanaman padi menggunakan
algoritma regresi linear dengan menggunakon pengujion RMSE didapatkan sebesar
0432 don menghasilkan peramalan vang akurat serts menghasilkan dengan model

MLE dengan tingkat keandalon seniloi 94.51%. Selanjutnyva poda studi (Rizgitta,

confidence 100%. Kemudian pada studi yang dils



2019.) melakukan penelitian mengeunakan teknik algoritma regresi linear dan
apriori, studi tersebut menyelidiki dampak penjuslan kepada pelanggan ritel, dan
menggunakan jumlah wtal dari 54,5% hingga 84,5% untuk mempromosikan days
saing onling. Unuk menguiji efek yang diinginkan, peneliti memilih tiga jenis
kriteria diantaranya adalah @ target pem n, terpenuhi target total transaksi

dengan atribut didalamnys ialah

LRy e

umlah pokok , umur luas
lahan. pokok tandan, dan rerata berat, dengan vanable terikat produksi kelapa sawit.
Drata uji yang sejumlah 180 dan data testing 20 %. Hasil studinya mendapatkan hasil
persamaan regresi linear berganda adalah
Y-415337.95+1073.83x1+3736.69x2+1 5306.63x3+621 90xd+ 1 1. T5x5+7 48x6+3

341.57x7 dan hasil MAPE senilai 14,28%. Selanjuinya pada. studi (Obsie, 2020)



melakukan studi mengenal prediksi hasil Sweberry lar. Tujuan dari studi ini adolab

untuk menentukan kepentingan relatif dan kondisi iklim duri peternakan lebah dan

sistem produksi. Hasil studi menunjukkan bahwa XGBoost mengunggull semus
algoritma lain yang diprediksi oleh Wild Blueberry, dengan MAE sebesar 206,445
dan RMSE sebesar 343 026,

mendatang, Masalah ini membantu petani menanam jagung Kabupaten Dompu.



1.2, Rumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang masalah diatas maka rumusan masalah yang akan
dibahas dalam penelitian ini adalah
a. Bagaimana membangun sistem prediksi produksi jagung mengsunakan
algoritma regresi linear berganda?

__ by rganda yong didapatkan dengan
----- iperhitungan 4 variabel luss lahnn, luss panen, produktivitas, dan

& Lahan (X1}, Luas Panen

1g di Kabupaten Dompu.
"1-'r'-i 'dl.n Mﬂw

(X2). Produkiivitas (X3), dan Produk
. Data produksi Jagung di dapat dori Dinas
Kabupaten Dompu.
d. Sistem Prediksi Produksi Jagung ini menggunaokan metode regresi linear
bergmia.



1.4. Tujuan Penelitian
Berdasarkan pada rumusan masalah, penclitian ini memiliki tujuan disntaranya :
a. Melakukan prediksi produksi Jagung di Kabupaten Dompu menggunakan
algoritma regresi finear bergand

23 m hl“h I:I_l'. - - gﬂm_' .
o s v Ak Yogsaar,

seopstbio e e, pe I
mining. Bagi peneliti, hasil dari penelition dapat dijadikan scbagai
perbandingan dalam penerapan teknik-teknik data mining.

¢ Sebagai referensi pengembangan karya ilmish bagi penelitian selanjutnya.

o pan teknik-teknik data



BAB I

TINJAUAN PUSTAKA

denga fools rapidminer. Hasil yang didapatkan ialah 2 variable faktor yang
mempengaruhi hasil produbsi kelopa sawit vaitu veriable X1-Luns Lahan dan
X 2-Curah Hujan dengan hastl coeffictent setiap variabfe ialah Luas Lahan = 0.646

dan Curah Hujan=0.530.



Selanjuinya {Adha & Utami, 2022) melakukan penelitian tentang prediksi
produksi jagung menggunakan algoritma spriori dan regresi linear berganda. Pada
penelitiannys menggunakan data panen jagung yang didapatkan dan Dinas
Pertanian Kabupaten Dompu pada periode tanam mulai dari tabun 2012 sompai
memprediksi jagung ménggunakan, senilai 54, MSE senilai 231372

produksi padi pada tshun 2017 prediksi produksi padi sebesar 5347763 kwintal.

Pengujian keakuratan pernmalan atau prediksi metode regresi linear menggunakan
metode Mean Absolute Error (MEA) dengan nilai 1,48950.



]

Adapun penelitian oleh (Laksamana, 2021) melakukan studi penerapan data
mining untuk memprediksi jumlahproduksi HCL pada sebush perusahaan PT.
Lontar Papyrus dengan algoritima regresi finear berganda. Pada studi vang
dilakukan melalui beberapa tahapan proses dalam data mining diantanya dota

Backpropagation. Data yang digunakan dari kaggle, dengan variabel input tahun
dan bulan, muloi dari tahun 2006 sampai 2018, Total dataset sebanyak 153 baris,
yang digunakan training 110 baris, dan testing 43 baris. Hasil prediksi kami uji
wkurasinya dengan MAPE, nilai akurasi rats-rata dari metode Regresi Linear
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berganda adalah 0385, dan nilai akurasi rota-rata dart metode Buckpropagation
adalah 0.209. Berdasarkan hasil akurasi MAPE algoritma Revgresi Linear bergandi
dan Backpropagation menunjukkan Backpropagation paling baik.

Penelitian (Wardhani, 2022) melalukan prediksi menggunakan algoritma deep
learning dalam prediksi hasil panen padi. Tujuan dari penelitian ini untuk
membantu pemerintalt dialam mengtasi terjadinyg ki

metode pengujian, dan model perhitungan yang berbeda.

Dalam pemilihan atribut juga akan mengoptimalkan penggunaan atribut dar
(Puspasari. 2022) dan (Muhammad, 2019). Pengujion vang akan digunakan MAD
mengadaptasi dari (Muhammad, 2009}



1.2, Keaslian Penelitinn

Tabel 2.
PREDIKSE PRODUKS! A
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Algoritma 3, tinplkn hoil ahurssl senilsl TR | metode  pengujian diatas | menppunakan
akrasi. belnerape motosde
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Tabel 2.1 {lanjutan)

Mo | Judul Peneliti, Medin | Tujuzn Kesimpulan Saran atou Kelemahan Perbamfingan
Publiknsi, din | Penelitian
Tahun
Regresi  Linier |'mgnr  hasil  perbitmgan pengujion  dan
Berganda il lebil akurat okon  dilekukan
. perbandingan
dari  beberspa
mtode  tersebur
dan dipilih
mitode  mana
wang lebih
nkuirst.
9 Prediksi  Harga | Nur Nafiipoho® | Tijson dori studi | Beodsserkon hesit  prodikst  horgo | Penelision adisarankan | Pada  penelitan
Mimnvak Sovuran | Mela Nevrovamth | s melakukon | mifyek  swursn dengan  algoritma | mensmbahken imebode |
[ata Kigpde | Aulia, JURNAL | peramabon harga | Sackpropagation mendapatkan | pengojion yang  lainoya | menggunakan
dengan regredi | SISPOTEMIEA, | minyuk soyoran. | skuresi terbail Hasil MAPE dori | soae © menwbah | tekoik
linter  bergonds | 203% feadu| dari | peecilss  dockpppepaion sdalah | perbusdingas anturs | perbandingan
dam munyak  aawit, | 0209, sedemghon MAPE don regresd | penguion dackpropagation | dun  slgirima,
Iaekpropagearin. minyskilapa, | linjer = 0,385 diiy pvgrenl fier ngar | pada  penelitian
minyik tkan memporokel perbandingan | selanjutnyn tdak
ek kedelni, hosil peodibksi dan  lebib | diguenakon
minvak  kacang ikerat tekniik
fmauah, clity hackpropdipation
ek huw sikurs trtpi Jebib
mntaluri dengsn diperbust  pada
meode  represi rachel
linear  Derganda pengujinnyon.
dari
hackpropagation.
10 | Algoriima  Dwep | Rt Tujuan dari siudi | Berdnssrkan peogujion dengan mode! | Berdasarknn  kesimpulan
Learning  dalam | Wardhoni, Nur | Ini untik |“vang divsilban, tilai | vang didapskan, maka
memipradiksi Mafiivah, meanbantu MSE=24939977 481, MAE=301 788, | penclitian ini disarankan




Tabel 2.1 {lanjutan)

Mo | Judul Peneliti, Medin | Tujuzn Kesimpulan Saran atou Kelemahan Perbamfingan
Publikasd, dan Penelitian
Tahun
hasil panen padi | Muhammad Al | penseinly dith  MAPE=S3.708 model wang | uomk lebih mennmbalikan
di  Kobupaten | Hoydar, JPIT, | delam mengotaa | dissullon som don ek ads sang | metode haru ootk
Lamongan 21 vil torboik. melekikan pengujion ngar
bk urmpan | stok i i model mans
gan utnmn 'di yung  mendspatkon  nilui
hupalen ik dan penguian yang
Lamongan ot
it ko
aloritma  deep
lerraming:.

Il | Implememntasi Ervan Trivantd, | Tiguss dari | Berdusarkon pengujion dengon model | Untak penelitian | Pada penclitian
Algorinna Herl  Sisrare, | penelitlonnya yang digunokan yaie MAD dengan selanputmem disgrankan | schelumnya
Regresi  Limear | Arf Enwii | yain aituk | dsts latih yieg digenskon dori mhon apar mensmbahlong metode | menggunokan
Bergands Untuk | Loksiis aerigeanbind hasil | 2008 sumpet 300 7, dengan bosil evaluis sgnr dapat melibut | 108 record
Memprediksi produlest  padi | pengujion vang didopation dengan il perbamlingsn prediksi | dagaset don
Produksi Pady D4 (TSR mtode MADY didupetkon nilai 0040 | pengujion berbalk  seperi | website scbagai
Kabupaten ekt linear | sehingin prodibsi depar dikstulon: HRopidsliner mtode
Bantul bergiiuta dengan | akurst cvaluasinya,

mitide sedanghan pado

pengupan MAD penelitinn
selunjutnys
menggunikan
320 pecord
datnset don
msengrunakan
evaluasi
perhitiungsn

el websie,
dan rapidmines.
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23 Landasan Teori
13.1 Jl;ung
Dalum penelitian ini akan membahas mengenai Tanaman Jagung.

Menurut (Pelangi, 2021), Jagung merupakan salah satu tonaman pangan
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Gambar 2. | Hasil Panen Jagung
Produks! hasil panen dipengarugi oleh Beberpa fuktor, diantarnys

lahin. modal, tenaga kera, serta pengolshanm alon masajemen skill
(Eriawati, 2019). Oleh karenanya, agar tanaman jegung dapat tumbuh
idengan baik, maka diperlukan iempat penanaman yang sesunidengan syarat
tumbuhnya tanaman jagung.

Pentingnya kegiatan analisis produktivites dalam perkembangan
Jagung yang doapat dilihat melals faktorfakior yange mempengaruhi
pertumbahan jagong fersebut dengan upayn penifgkotan produktivitas
Jlilﬂﬂﬂfhﬂ'l. 2032}

Analists fakior yang mempengahi produktivites jagung tidak dopat
dilakukan secars mudah mengingat banyak faktor yang  mempengarohi.
Contohnya  yang mempengaruhi  produbtivitas  jagpung  yain  fakior
lingkungan, faktor genetik, dan teknik budidoya.

Analisis produktivites fanaman jagung dengan melithot faktor-faktor

yang mempenggruhinya diharapkan dapat memberikan mosukan dalam



|

upaya peningkatan produksi dan melatih mengembangkan kemampuan

analisis. Berikut Faktor penentu produktivitas jagung pads umumnya vuitu:
1. Umur tanamin (Talun)

Unnur tanaman berpengaruh cora nyata positif terhadop

produksi jagung (Linda, 2020). Umur tanaman jagung petani, hal

4. Pupuk (kg)
Faktor Produksi yeng penting dan perlu diperhitungkan



kegiatan perawatan anaman yang bertujuan untuk mendapatkan
target produksi Tandan Bush Segar (TBS) yang optimal dan
mendapatkan kualitas minyak vang baik. Pemupukan jugung
sebaiknyn dilakukan 2-3 kali tergantung pada kondisi lahan,
mempuiyvai kol



2.3.2 Pengertinn Produlksi

Istilah produksi secara umum dapat diartikun sebagai penggunasn
atsy pemanfaatan sumber doya yang mengubah suatu komoditi yang sama
sekali beda, baik dalam pengertion apa, don dimans atay kapan komoditi itu
dialokasikan, maupun dalam pengestian apa yang dapat dikerjakun oleh

mm‘ '..: AR

‘membedakan antarn. fakior tetap dan fakic

233 Prediksi Jagung
Prediksi produksi Jagung merupakan kegiatan memperkirakan hasil

produksi yang akan terjadi pada masa yang akan datang melalui data histons.

masa lalu vang akan dijadikan sebagsi acuan untuk tahun selanjutnya agar

perusahaian dapat mengambil sebuah keputusan yang tepat apabila produksi
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fanaman jagung mengalomi penurunan sera perusahaan dapat terus
meningkotkan hasil produksi jagung.

235 Data Mining
Data mining adalah sebuah proses yang digunakan dibidang
statistik, matematikn, artiffcial intelligence. dan machine fearning untuk

mengekstraksi  don mengidentifiksi informasi yang  bermanfast  dan
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pengetahuan yang teckant dari berbagai database besar sehingga menjadi
informasi vang depat digunakan (Putri. 2022). Data mining bissa juga
disebut dengan “Data atau kmowledge discovery” yaitu kegiatan yang
meliputi pengumpulan, pemakaian data historis (masa lampau) untuk

g menarik dalam sebuah data

diantaranya (Idris, 2019) -



1) Deskripsi
Deskripsi  merupakan  cara  untuk  menggambarkan  pola  dan
kecenderungan vung terdapat di dalam data vang dimiliki (Prosetya,
2022).

2) Estimasi

dan membentuk kelas objek-objek yang memiliki kemiripan.
6) Asosiasi
Asosiasi bertugas menemukan atribut yang muncul dalam satu wakiu,

Dralam dunia bisnis lebih umum disebut analissis kerunjang belanja.
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23.6  Proses Data Mining

Proses pada data mining merupakan suatu rangkaian proses untul
mencari sebush pengetahuan pads darabase (Zai, 2022). Proses ini
berhubungan dengan pencarian dan penemuan pola pada data, yang sering
biasanys muneu

juk pada semun aktivims yang

(Nurviana, 2009), Karena data y pada.
semuanya dipakai, oleh karenanya hanya dats yang sesuai untuk
dianalisa vang akan diambil dari databave (Syahputra & Ulfa, 2018).
2) Preprocessing

Proses dimonn deta miring dapat dilaksanakon, pe-rh! dilakukan

proses cleaning pada data yang akan menjadi fokus KDD (Irawan,
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2019). Proses cleaming mencakup antarn lain membuang duplikasi data,
memeriksa data yang tidok konsisten, dan memperbaiki kesalahan padu
data (Marzuki & Prihatiningsih, 20209,

ke dalam format yang
“...'!.-..' . ..':“I' 1“'.9]— w

falam data terpilih dengan

ianturi, 2019). Teknik,

A mining yang sangat bervariasi.

Pemililian metode yang tepat sangat bergantung pada tujuan dan proses
KDD secara keseluruhan (Silvia & Sundari, 2020),




5) Interpretation / evaluation
Dalam tahapan ini hasil dari teknik data mining yang berupa pola
informasi maupun model prediksi yang dievaluasi uniuk menilai apakah
hipoiesa yang digunakan sudah tercapai atau belum (Sudarsono, 2021).

i proses data mining ini perlu

Gambar 2. 2 Proses Data Mining (Erwansyah, 2019)



23.7 Regresi Linear sederhana
Regresi linear sederhana merupakan hubungan yang didapat dan
dinyatakan  dalam  beniuk  persamaan  matematik  yang  menyatakan
hubungan fungsional antar variabel (Usman, 2019). Secara umum, annlisy

bebas (independent) lebib dart satu dan me
{dependent) (Aryani, 2020), Variabel bebas (independent) adalah variabel
yang menjeloskan atan mempenganibi variabel luni sepemi @ Luas Lahan
(X1), Luas Panen (X2), Produktivitas (X3), dll (Xa). variabel terikat
(dependent) adalah varisbel yang jelas dipengaruhi oleh variabel

inclependent sepertd Jumlah Hasil Produksi Jagung (Y) (Lahan, 2021),
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Untuk memprediksi varabel terikat {Y) semua variabel bebas horus
sudah diketahui nilainya. Berikut model persamaan regresi linier berganda
(Ralmawati, 2022} ;

Y=a+x b +x,sb+-Fx,0 b, i1

i z (.2} z {111] z {xz.2) z {x.73)
E ()'J':} E (1'1-1':_:1 E {1.21} E (I;!-I:r}
(v.x3} E(x.3) I (x5.x) E (x3%)

Al

LEI'J'} Ix Ix; ixn



A2=

[ N E{J’] Lx, L
Ix Zrax) I x) I(nx)
Lx rx) E(xY) I (x3.x3)

T x; Zvx) I(ax) I

[ N Tx; ) Zx
¥ EE {Iii} E{}th:l }.-.

Bl = Det (AL}

Dot [4Z]
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239 Pengukuran Tingkat Kesalahan
Metode yang baik ialah metode yang mempunyai tingkat akurasi
yang tinggi (Clustering, 2019). Untuk mengukur tingkat akurasi, diperiukan
perhitungan tingkat kesalahan dalam suatu prediksi. Semakin kecil tingkat

saling berhubungan atau berelasi dan disimpan dimedia elektronk  untuk
memudahkan sser untuk mencari sebush data (Saragih, 2021). Database
merupakan salah satu komponen yang penting dalam sistem informasi, karena
merupakan basis dalam menyediskan informasi bagi pars pemakai. Penerapan
database dalam sistem informasi disebut dengan database sistem (Surbakti, 2015,



MySOQL juga merupakan program database server yang mampu menerima
dan mengirimkan data dengan sangat cepal, mulli user serta menggunakan peritsh
standar SQL (Structured Query Language) dan baik digunakan sebagai client
matpun server (Styawati, 2020) MySQL menggunakan bahasa standar SQL
(Structure Query Language) sebagai baha

Aowchart yang sering digunakan dalam pemrograman komputer yang dapat dilihat
pada tabel 2.2 dibawah ini -



1.6.

Tabel 2. 2 Simbol Sistem Program Floewchar

M. Simbaol

Nama

Fungsi

Terminator

Permulaan’ akhir program

Gans Alir
{Flow Line)

Arth aliran program

Proses misialisasi/

3. Preparation pemberian nilui awal
Proses perhitungan,
4 Privses pengolahon data
Proses input’ output data,
5. Input/ output data | parameter, dan informasi
Permulaan sub program
. Predefined process | proses menjalankan sub
i sub program) program
b Perbundingan pemyataan,
Decision P'L'n!l"'d-ﬂk-lilﬂ datn ang
mernberikan pilihan utuk
langkal selanjutnya

On page connectaf

Penghubung baginn- bagian
flowehin vang berads poada
sans huluman

OHY page connegtor

Penghubung bagian- bagian
flowcha yang berada pada
htlaman berbeda.

Bahasa

oo IO

1.6.1. Hypertext pre-processor (PHP)

PHP adalah sekumpulan scrfpt vang digunakan untuk mengolah dat

form dari web yang meropakon kepanjangan dari Hypertext Preprocessor

dimann seript yang berjenis server side vang menyatu dengan HTML (Al

Jufrie, 2021). Sintaks dan perintah- permiah itn kemudion dimasukkan don

dikerjakan oleh server dan disertai pada halaman HTML biasa. PHP

berujuan untuk membuat aplikesi-aplikas: vang dijalankan di atas teknologn




Web. Dalam hal ini, aplikesi pada umumnya akan memberikan hasil pada

Web browser, tetapi prosesnya secars keseluruhan dijalankan dan
dikerjakan di Web server (Sanubari, 2020),

PHP juga merupakan suatu bahasa pemograman yang difungsikan

untuk membangun suatu website dinamis. Dinamis berarti halaman yang

| diminta oleh client. Mekanisme

apabila ada permintasn dar ' hal ini clhient menggunakan
kode-kode PHPuntuk mengirimkan perminiaan ke server.

2.6.2, Hypertext Markup Language (HTML)
HTML merupakan singkotan dari Hypertest Markup Language vang
mengeunkan bahsss mark up. HTML digunakan untuk mark up (penanda)
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Y bisa dilakukan dengan HTML yaitu:
1. Mengatur tampilan dart halaman weh dan isinya.




BAB 111

METODE PENELITIAN

3.1. Jenis, Sifat, dan Pendekatan Penelitian
Adapun jenis, sifat, dan pendekatan penelitian ini adalah sebagai berikut :
311, Jenis dan Sifat Penelitian
tian ini adalah p n eksperimental d n menggunakan data

312, Pendekatan Penelitian
Penelitian ini menggunakan pendekatan kuantitatif. Dikarenakan penelitian
ini merupakan jenis penelitian yang spesifikasinya adalah sistematis, terencana, dan
terstruktur dengan jelas sejak awal hingga pembuatan penelitionnya. Penelitian
yang akan dilakukan akan menghasilkan berupa hasil pengujian masing masing

38



metode. Pada tahap kesimpulan hasil peneliti akan menampilkan dalam bentuk
tabel yang menampilkan nilsi pengujian kesalahun pada metode MAD.

3.2, Analisa Sistem vang Sedang Berjalan

3.3, Metode Pengumpulan Data

Adapun metode pengumpulan data yang diperlukan untuk membangun sistem
prediksi produksi jagung ini harus menggunakun data yang akurat agar kasus pada
penelitian ini berkaitan dan sesuai yang dikerjakan penulis. Berikut ini pembagian
dari analisis data yang akan dibagi menjadi 3 shapan :



1} Tahap Pengumpulan Data
Tahap pengumpulan data merupukan whap yang mempelajan materi
teori penelitian yang berkaitan dengan identifikasi masaluh. Proses
tahap pengumpulan data ini mulai dari membaca studi litertur berkaitan
dengan permasalahan penelitis, iniuk menentukan variabel-variabel
fatam penelisiqgiilischog b apiiadi dus, yaitu
data primer

=4 -. e pronmer-dan €8 ?
d “h“ secara observasi din wawancars |

Fmﬂ"kﬁmﬂﬂmnmuumu 21. Penigumpular
d-uinijummm : than Hasil

%"“’ﬂ’““’”‘““"‘“*ﬂ" tot frcining don dat
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Studi
Literature
Idenfifikasi
pulan
W awancan,

Tahap training merupakan tahap yang digunakan uniuk proses data
latih sebelum dilakukan proses prediksi dengan metode Regresi Linear
Bergands. Hal pertama pada tahap training sdalah menampilkan form
data fraining dimana, form ini akan menunjukkan proses fmpur daty

tratinimg, dimana varinbel-variabel yong akon digunakan sudah diketahui



pads tabap pengumpulan duta. Tahap training akhic adalah
menampilkan hasil data fraining, dimana data ini akan di proses di data
testing selanjutnyn, Berikut ini merupakan tahap sraining yang dapat
dilihat pada gambar 3.3.

Gambar 3. 3 Alur Kerjo Penelitian Tahap Training



3) Tahap Testing
Tahap festing merupakan tahap yang digunakan untuk proses
pengujian untuk melihat keberhasilan dari suatu sistem dalam membaca
data uji (tesring). Tampilan tahap resting pertama adalah menampilkan

Gambar 3. 4 Alur Kerja Penelitian Tahap Testing,



3.4, Pengumbangan Sistem

Dalam penelitian ini akan dirancang sebuah sistem yoang akan membantu pihak
Dinas Pertanian dan Perkebunan Kabupaten Dompu untuk melakukan prediksi hasil
produksi Jagung. Analisa sistem yang akan diusulkan dapat dilihat pada gambar

Berdasarkan gambar 3.5 dijelaskan bahwa seorang aktor (administrasi) akan
melakukan input data jumiah panen hosil produksi (training) yang menggrunakan
variabel luas lahan (X1), luas panen (X2}, dan produktivitas (X3). Dats yang telah
diinputkan akan diproses dengan menggunakan perhitungan metode Regresi Linear
Berganda menggunakin software Micraseft Eveel. Hasil perhitungan tersebut akan
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menghusilkan nilai persamaan untuk penentuan pola produksi. Kemudian hasil
persamaan pola produksi tersebut akan melakukan tahap perhitungan pada inputan
data festing untuk menghasilkan prediksi hasil produksi. Hasil prediksi produksi
akan diarsipkan kesebuah laporan hasil produksi untuk mempermudah siaff jika

3.6,  Fase Evaluasi

Pada Fase evaluasi dilakukan pengujian terhadap hasil dari proses data
mining menggunakan algoritma regresi linear berganda pada sistem yang akan
dibangun. Proses pengujian akurasi dilakukan dengan sebuah aplikasi berbasis



website dan aplikasi RapidMiner. Sistem yang dibungun menggunakan websise
dengan framework PHP Native dan splikasi RupidMiner akan dibandingkan,




BAB IV

HASIL DAN PEMBAHASAN

yang tidak stabil. Oleh karena i
produksi pada jagung. Pengolahan perhitungan prediksi jumlah produksi jagung
sanl ink menggunakon sample data sebanyak 320 data fraining maupun 40 data
festing.

47
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4.1 Perhitungan Munualisasi

Proses perfutungan manual adalah proses perhitungan yang dilakukan secara
manual dengan bantuan  Microveft Excel vang ditmukan untuk mengetabun
kebenaran sustu mhapan perhitungan. Pada perhitungan manual ini data fraiming
dan testing yvang digunakan adalab datn hisil produks: tabun 2012 sampai tahun
2021 Kabupaten Dompie, Kecamatan Waoja. Banyak jumlah data yang digunakan
ndalah sebanyak 320 data dénpnn persentase data latib dan ujisebesar 80% : 20%,
sehungga didapatkon data latih sebanyak 320 data dan data wisebanyak 10 data.
Dibawali ini menampilkan datuser yvang didopatkan dari Dings Pertanion dan
Perkebunan Kabupaten Dompu dimona data vang sudsh dinormalisasikan terdiri
dort Tuss Lahan. Luas Panen, Produktivites. don Produksi dapat dilihin pedi el

4.1 sampai tabel 4 4 dibawah ini.

Tabel 4. | Data Luas Lalun

Dompu BO6
Woia 2663
Pajo 384 810 43 B36 1440 Brid TOTe | 43 7248 7505
Hiu'u 648 | 2511 | 1616 | 2107 | 3187 8201 8805 3360 B160 8233

Manggelews | 4107 | 6683 | 7550 | 7517 | 7372 | 14522 | 13626 BO71 14775 o0e6

Kempo 2353 | 4386 | 2150 | 3751 | 6034 | 14166 6115 4333 O6i1d 12681

Kilo 2026 | 64712 | 5103 | 7025 | 6044 | 13827 | 7491 BOTT B4 15775

Pekat 1615 | 4835 | 2761 | 3515 | 3331 [ 113597 | 14682 | 13776 | 11460 | 12682




Tabel 4. 2 Datu Luas Panen
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Luas Panen Jagung Kabupaten Dompu (Hektar)

HKecamatan
2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016 | 2017 | 2018 | 2018 | 2020 | 200
Dampu 2243 | 1057 | 176 | 365 | 086 | 7130 | 9726 | 8443 | 6027 | 4490
Woia are3 | 3970 | 5138 | 4020 | 5573 | 12371 | 11248 | 17w | amm | s4az
Pajo 2268 | 645 | 446 | B8R | 1373 | 6722 | B2T0 | 6690 | 6300 | 5565
Hu'u 2279 | 1074 | 2132 | 2104 | 3107 | 8201 9074 | @356 7753 | 7054
Mannaelews | 5327 | 4274 | 7580 | 7517 | 7372 | 14532 | 11427 | 14720 | sos7 | sogo
Kempo 3514 | 3557 |/ 3557 | 375%/| 8034 | 14166 | @07 | S600 7405 | 212
Kilo 4452 | 4556° | 5926 | 6013 | 6004 | 13827 | 8410 | s07s 5543 | o158
Pekat 3064-| 2480 | 5250 | 3515 | 3324 | 11404 | 12122 | 14518 | 12618 | @237
Tabel 4. 3 Datn Produktivites
_— _ Produktivitas Jagunig Kﬂhmalehﬂﬂwlt'lml =X
2012 ['2013 | 2004 | 2015 | 2010 | 20v7 | 2;38 [ 2018 | 2080 | 2021
Diompii 540 | 5748 | 634 734 | 64 29 | 69,77 | 67.,50°| 8535:| 5189 | 5062
| Woja 5408 | BB | 6342 | 7342 | 64,1 | 69,78 | 67,50 | 6815:| 51,93 | 5064
Paijo MAr| 5¥5 | 6338 | 7338 | 6420 | 69,76 | 67,50 | 6225 | 51 B% | 5063
Hu'u 5488 | 5756 | 6341 | 7341 | 643 | B9.78 | 67,59 | 6215 | 51,93 | 50,63
Manggelews 55 5765|6343 | 7343 | 6432 | 698 | BE8Y| 671 | 5187 | 50,7
Kempo 5406 | 5762 | 63,42 | 7342 | 64,32 | 69,78 | 61,59 | G205 | 51,93 | 50,64
Kilo 5408 | 5763 | 63,43 | 7343 | 64,31 | 69,8 67,6 | 6515 | 51,94 | 5065
Pekat 5407 | 5758 | 6342 | 7342 | 643 | 6978 | 6769 | 671 | 51,93 | 50,64
Tabel 4. 4 Data Produksi
Kecamatarn "FC.'_M“I {Iﬂﬂmu Hammm [Ten)
2012 | 2013 | 2014 [ 2045 | 2006 | 2007 | 2me | 2010 | 2090 | 2029
Dampu 12323 | 608G | 1013 | 2670 | 7238 | 52341 | &5738 | 54804 | 31208 | 23363
Woia 20784 | 27850 | 20585 | 36118 | 40011 | 00816 | 78012 | 1E+05 | 19583 | 43684
Pajo 12460 | 3714 | 2568 | 6510 | 10070 | 40346 [ 55058 | 43843 | 32763 | 2m000
Hu'u 12521 | 6184 | 12276 | 15445 | 23460 | 60204 | 67414 | 41257 | 40261 | 36631
Manngelews | 20267 | 24610 | 43242 | 55182 | 54113 | 106606 | 77235 | 95606 | 46514 | 46732
Kempao 19306 | 20481 | 20481 [ 97538 | 44206 | 103003 [ 61554 | 36350 | 38454 | 42845
kil 24450 | 26233 | 30867 | 50748 | 50882 | 101504 | 56004 | 58250 | 26785 | 47547
Pekat 21778 | ®4165 | 30200 | 25803 | 24401 | 83717 | 81033 | 24236 | 65525 | 47916
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a, Mendesknipsikan Data
Data yang digunakan dar Dinos Pertanian dan Perkebunan Kabupaten
Dompu adalah data hasil panen jagung dan tahan 2002 - 2021 dengan
menggunakan format excel, dan data tersebut terdapat 5 stribut yang
dideskripsikan pada tabel 4.5 dibawah ini

Tabel 4.5 Pemilihan Atribux

Adribut Keternngan

Tahun Menjelushad tentang data dalaum
Kurun wakiu inhunan

Ketamutin Menjeluskan NAMA-fAma

Kecampian  wanp ada i
Eabupaten  Domipy,  Nusa

Tengpam Barnt.

Luss Lahan Luas  [ahan  don sediap
Kecamatan di Kabupaten Domgw
per tahun

Produksivitas Produktivitas jagung sdalah hasil

persatunn atiy satu [ahag panen
dari seluruh luos lahan vang
dipanen pada setinp Kecamatan
di K ahupaten Dompu per taliun,
Produksi Dotz Produksi dan  setiap
Kecamoten di Kabipaten Dompu
pef tahun,

4.1.1. Inisialisasi Parameter

Perbiungan manual im menggunakan datan produksi dengan pola data
canpuran yaifu data fundamental (parameter: vf. x2 o3) dan doata teknikal (Y).
Untuk pembelajoran pola data menggunakan data hasil produksi lebih jelasnya

dapat dilibvat pada tabel 4.6 dibawah ini.



Tabel 4. 6 Dataset Perbutungan Miniunlisass

Tahun | Luas Lahao (X1) | Luas Panen (X2} | Produktvitas (X3) | Produks: (Y)
2012 2663 3783 35,0 207TR4
2013 5548 3970 58,0 23859
014 4805 5138 63,0 19585
2015 4796 49240 73.0 36118
2016 Shd4 5573 f4,0 40911
M7 12661 12374 7.0 TO8 16
2018 12494 11246 HE. 0 76012
2019 L1149 17171 HE.0 111457
2020 BO06 3771 52.0 19583
2021 11544 B412 3l 43684

Setefah dilakukan imisialisasi parameter padne datmser untuk dilakukan

perhifungan manualisasi, langkah selanjutnya adalah melakukan perhitungan pada

dataset pada-tabel 4.6, untuk pembelajaran perhitungan dota lebih jelasava dapat

dilibiat pasda titbel 4.7 dan lanjutan poda tabel 4.8 dibawah ini.

Tabel 4. 7 Perhitungan Dath

KLY H2¥ X3y X1.%2
55347702 7BG25872 | 1142704.32 | 10074129
| 126821732 | 90750230 | 13166784 | 22025580
142155025 | 152007720 | 1evezsogy | 24mssomo
173221028 | 177700560 | D6S178356 | 23soa3zo
30001604 | soreorool | oe3nsTra | 31454012
1149821376 | 1123484736 | 633714048 | 156620031
940845052 | B54B300S2 | 5137651.08 | 140530016
1242634003 | 1013828147 | 7595794.55 | 101430470
156781408 | 73m47ass | 101so4s519 | 30100628
400804006 | 387460808 | 2012157.76 | amsoaiza




Tabel 4. § Perhitungan Data

X1.%3 X2.XK3 x1h2 A2"2 X332
146411,74 207980.34 70815839 14311088 022 8004
310564 8 22B6T2 30780304 15760900 331776
3047331 32585196 23088025 26309044 4022 0064
35212232 312264 23001618 24206400 2390 4064
3628082 3583439 21854736 31058328 413449
883484.58 BE3248 38 160300821 153041641 | 48602484
844604,64 T80117.14 156150018 | 1264725168 | 45584081
759804.35 | 117020365 | 124300201 ZE4B43247 | 4644 4335
41575158 185328.,603 B31096036 T4220441 2096,7240
533048,16 425983 68 111178036 TOTE1T44 2564 4096

i
Ia

Seieloh  perhitungan data selesai maka langkah selanjutnya edalah

menjumlshkan data tersebut berdnsarkan kolom masing-masing. Perilungan datn

jumlah prediks) dapat dilihot pada abel 4.9 dibawah ini :

Tabel 4, 9 Jumlal Data Prediks:

N 320

Y 491800

X1 T312

X2 76355

x3 G21.98
1Y 4588136078
Xy 5060542531
X3y 319221 372
Xixz 718323584
X1X3 4923416.14
X2%3 4808032 14
X112 731839350
ez TT1075345
xasa 302291804

Setelah jumlah dats prediks: di dapatkan maka di lanjutkan dengen menentukan

matnks A AL A2, A% Ad dan H untuk menentukan konstanta dan keefisien. Untuk

mencari konstanta dan koefisien matriks o, al. a2, a3, dan o4 digunakan persamaan

simultan sebagai berkut :



3zo 78312 76355 621,98
A= 78312 731839360 719323591 4930420.74

76355 719323591 771075345 4901205.34

62198 4930420.74 490120543 39233.80

491809 78312 76355 62198
4688136076 731839360 719823501 493042074
5060542531 71932359 .

Al=

'Em-: H‘ 4
?313393!5# 719323501 46
719323591 771075345 50

persamann Regresi Linear Berganda da ¢ dalibiat pada ta 14.10 sampai dengan
tabel 4.14 dibawah ini :



Tabel 4. 10 Koefisian dan Konstanta Matriks A

10 78312 76355 621.81
78312 731838360 719323501 4023334 47
76355 718323501 771075345 | 4580746448
621.81 492333447 4897454.48 30230.88

Tabel 4. 11 Koefisien dop Kenstanta Matriks Al

201808 78312 78355 621,81

4688136076 | 731830360 718323581 4823334 47
5080542531 718323521 Tr1075345 4307464 48
TR | 4823334 47 4807464 48 392308567

Tabel 4, 12 Kocfisien dan Konstants Matriks A2

ED 401805 76355 621,81
78312 45808136076 718323531 4823334 47
76355 5060542531 771075345 1887464 48
821,81 F1817713,34 4507454 48 39220 BT

Tahel 4. 13 Koefisien dan Konstanta Matriks 43

B0 78312 481809 621.81
7a312 731839360 AG88136078 4823374 47
THIGS 718323591 5060542531 488746448
621.81 482333547 391771334 38230 A5ET

Tabeld. 14 Koefisien don konstantn Matriks A4

B0 78312 TBIES 491809
a3z 731838360 718323591 4688136076
76355 710323501 Tr1075345 | 5060542531
821.81 4023334 47 480746448 | 31947713.34

Selanjuinya adalah menentukan determinan dor setiap matriks yang di dapat
sebelumnya. Berikut ini hasil dan perhitungan determinan Al A2, A3 dan Ad

wang dapat dilibat pada tabel 4.15 dibawah ini
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Tabel 4. 15 Hasil Determinan Matriks

Dt & 8. 6TASE+22
Dt A1 -1,381E+24
Dat AZ -4, 3T45E+22
Det A3 6,136E+23

ng maka nilai bl b2, b3, dan b4 dapat

Untuk meningkatkan husil prediksi produksi japung tentu diperlukan
pengujian hasil produksi. Pengujian ini dilakukan untuk menentukan ervor dari hasil
prediksi hasil panen. Semakin keeil error yang didupatkan maka akan semakin tepat
juga hasil prediksi, Untuk melakukan pengujian ini peneliti menggunakan MAD.
Rumus yang digunakan dalam menentukan nilai error alwolite menggunakan



persamaan (131 Data latih vany digunakan dibawah ini adalah data Kecamatan
Waoja, yaitu :

Tahun <203

0.013 schingga dapat dik

sehingga dat hasil prediksinya hampir tepat,

44,  Skenario Perbandingan Pengujian Hasil Prediksi
Pada bagian imi dilakukasn skenario perbandingan pengujian terhadap
perhitungan manual, perhitunga pada website, dan perhitungon pada aplikasi
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RupidMiner menggunakan metode pengujian MAD. Kemudian dilakukan
perbandingan berdasarkan persentase hasil pengujian pada dotaset dimana data
training berjumlah 320 record dan data testing berjumlaly 40 record. Pembagian
datn praining dan texiing bertujuan untuk mengetahu performa dan metode regrest
finear berganda. Pada hasil pengujion prediksi ini menggunakan data berupa atribut
luas lahan, luas pmp;ﬂuktin‘iﬁs,‘hp‘ndﬂ;i i Kecamatan Woja pada tahun
2013, I{u:-mmliy.: perhitungan ditaser dengan carn mengkali kan antara variabel X
dengan ¥ unruk mendspatkan hasil jumlah data prediksi: Kemudion menentukan
nilai matriks A, AT AZUA3 dan A4 mengpunakan rumus persamann (4), setelah
it menentukian determinun darl setiap muiriks I!ltllgb*um_m persiman (5}
sehlnggl “didapatkan lah persumaun regresi linear  berganda.  Perbandingan
perhitungan pengujian menggunakan MAD dapat dilihat pada tabel 4,16 dibawah
ini:
Tabel 4. 16 Perbandingan Pengujian MAD

Data Produksi [ Prediksi Produksi | MAD
Prediksi Manual | 20784 24932 0.013
Prodiksi Website | 20784 M6 | ooi2

Prediksi RapidMiner | 20784 19013 0060

Padn tabel 4.16 didepatkan hasil pengujian menggunakan metode MAD dengan
hasil pengupan yang hampar sama atau mendekati akurat, sehingea pefgiian
dengan perhitungan manual, perhitungan websive, dan perhitungan RapidMirer

dengan metode MAD didapatkan hasil rata-rata hampir mendekot 0,001 sehingpa
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prediksi hampir tepat atau akurat. Pada perbandingan pengujian MAD pada tabel
4.16 dapar dilihat bahwa prediksi menggunakan RapidMiner dengan metode MAD
mendapatkan hasil yang optimal yaitu 0,060,

Pada gambar 4.1 dapat disimpulkan bahwa pada form data training
pengguna dapat melihat informasi jumlah data yang ada serta pengguna dapat
menambah, mengedit, menghapus, dan mencari data training. Kemudian untuk
form tambah data training dapat dilihat pada gambar 4.2 dibawah inj :






Gambar 4. 4 Form Hasil Perhitungan Regresi Linear Berganda
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4.7, Hasil Prediksi Aplikasi Website
Salah sat pengujion sistem website terhadap pengguna vang dilakukan
yaitu membagikan pengujian dibawah ini dilakukan untuk mengukur hasil kinerja
prediksi jumlbah produksi Jagung dengan menggunakan metode Regresi Linear
at pada gambar 4.5 dibawah ini

ukan dimulai dengan mengklik menu mew process. Tampilan menu
utama RapidMiner dapat dilihar pada gambar 4.6 dibawalh ini :



D T e e —

) w| wr i pe Fi al A e ) o pe—
.
P
e e

e | - oreet i
s T harsag n
s L Aemededes, | |Re=mm i

pu..;.;.uqi._

Gambar 4. 7 Menu Input dan Read Excel RupidMiner



Pada data impert configuration wizard, kemudian pilih temnpat ki
menyimpan data yang digunakan. Selanjutnya pilih file mame data vang
akan digunakan. Lalu klik pexr pada baginn kanan bawah seperti pada
gambar 4.8 dibawah ini :

kemudion tentukan nama data yang akan diproses, Selanjutnya pilih
finish. Data yang telag di import akan terlihat seperti gambar 4.9 dan
data siap untuk diproses, Pada tahapan ini dilakukan pemilihan tipe data
dimana bagian attribute vang sebagai variabel bebas diubalh menjadi



label. Lalu pilih “apph™. Tampilan data import configuration wizard
dapat dilihat pada gambar 4.9 dan gambar 4.10 dibawah ini :

I .. i -
=ty (B M|

Gambar 4. 10 Data Import Configuration Wizard (c)
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¢} Model RapidMiner
Pada tahap ini adalah hasil dari algoritma regresi linear berganda
menggunakan RopidMiner. Tampilan pemodelan Regresi linear
berganda dapat dilihat pada gambar 4.11 dibawah ini -

Ll oo s ear R

2021 dengan jumlah sebanyak 49709 384 ton jagung. Tampilan hasil
pengoelahan regresi linear berganda dori RapidMiner dapat dilihar pada
gambar 4.12 dibawah ini !
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Tabel 4. 17 Perbandingan Hasil Perhitungan Manual dan Sistem

2012 20784 25081,163 24400797 19013.676
2013 X2R59 24932 245 24736.394 21630.672
2014 29585 13536903 33498084 33532729
2015 RIHE I[944.127 AE035.215 IRT42.152
2016 4091 1 16184003 16256653 16962.763
2017 G086 BOGTT,089 B1IBL314 85076.649
2018 Tol2 T2R17.908 T3ET9.652 ThinI 847
2019 111457 L1538R.708 115101 968 115400143
2020 19583 219ELS 1196E.541 16964 345
2021 43684 53859613 33214433 464730163

D dats perbandingan. poda tabel 4:07. selanjutnye okan dinyvatokan dalam bentuk

grafik ying dapat dilihat pada gambar 4,13 dibavwih ing :



Tl Dt Akt din Fesiram)
—1——

4.10. Kontribusi Penelitian

Pada pembahasan koniribusi penelitian dibawah ini akan menampilkan
perbandingan atau komparasi dengan penelitian terdahulu menggunakan metode
MAD dan metode Evaluasi yang digunakan. Hasil penelitian ini berperan datam



i)

memperkaya metode datiser dan metode evaluasi dengan membandingan dengan
tidak metode prediksi pengujion dimualai dari pengujian manual, website, don jugs
pada splikasi RapidMiner. Hasil prediksi pengujian vang terbaik akan digunakan
sebagai bahan acuan untuk melakukan perbandingan dengan penelitian yang
terdabiulu. Perbandingan penclitian terdalinlu dengan penelitian selanjuinva dapat
dilihat pada 1abel 408 dibivwah ini

Tabel 4,18 Komparasi Penclition Terdahulo

Kemparasi Penelitinn Teodahuils

E Triyanto (2019 Muh Adha (2023)
Dratuset 108 record dath produks: Padi | 320 record produksi jogung
Virinbel Luas Panen, Curah Hujan, Luas Lahan, Luas Panen.
X Hama Produktivitas
Vaurinbel
Y Hasil Panen Produksi
Evaluusi Wiebsite Manual, Website, EapidMiner
MAD 0,030 {1060




BAB Y

5.2, Sarun

Penerapan  metode Regresi Linear berganda untuk memprediksi jumlah
produksi jagung ini merupakan simulasi yang belum sempurna  sehingpa
) .

ibuiuhkan penvempumasn yang baik lagt. Adapun saron uniuk  penelit

?[.'!
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vang dapat digunakan untuk melokukan prediksi.
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