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Deep Learning : metode pembelajaran yong dilakukan oleh mesin dengan

mewral network.

ImageNei - dataset yang terdini dari 1,2 juta citra training dan 100,000

Hardware : perangkat keras
Software : perangkat lunak
Google Colab : tooly berbasis cfoud vang digunakan sebagai coding

environtment berbahas Pyshon dengan format nootebook

ataul fupneter motebiok.
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INTISARI

Ekspresi wajah merupakan alal pendukung dalam berkomunikasi secam
lanpsung untuk men}'mpaikm kondisi emosional seseorang. Kondisi emosional
seseorang tercermin dalam kata-kata, gestur tubuh dan temutama pada wajah.
Meski manusia dapat mengenali ekspresi dengan baik, penelitian tentang

ekspresi secara olomatis dengan Machine Leaming hingga saat im
terus dilakukan. Metode Deep Learning vaitu Algoritma Convelutional Newral
Network (CNN) menjadi salah satu algoritma yang saat ini paling baik dalam
melakukan klasifikasi dan ]denl:iﬁinsi ubj chlnm data yang berumlah banyak.

akan tuJ'h'nﬂam demm arsitektur
an Javer dan jumlsh parameter yang
obaan pada pﬂmlihnn i m:mmlukkim

pﬂdﬂdnmef}":mg dibust oleh
s, recall 88,99%, dan F-1 score 8§




ABSTRACT

A facial expression is o supporting tool in communicating directly fo
canvey someone’s emotional condition. The emotione! condition of o person ix
reflected in words, gestures and especially on the foce. Even though humans can
recogmize expressions well, research on automatic expression recognition with
Machine Learnimg is still beimg carvied owt. The Deep Learning method, masely
the Convolutional Newral Network (CNN) Algorithm, is ore of the best algorithms
carvenily in classifving and identifiing obfects in large amounts of data.

In thix rexearch, facial expression recognition was carvied owt using the
Comvolutional Newral Network fCNN) algarithon. The purpase af this rexearch was
1o determine the fooiors that affe cy af the CNN algewithm im
recognizing faci d, mamely preprocessing,
trivining, and vn.‘ 1 method, namely
withennt W ITety H]'FJE fencrop

il mages and the
.E'r ::'m:i’en‘ ol

m_w w Variations of the GN; SRR olosign, namely
7 with different faver depths and !
wrperimental resulie in  fthis, research

hich hax less laver depth and paramelers pe
rchitectural design consisting of 10 layers of d
n:m:wrﬂrfﬂ.wmdnhﬁ'muﬂm

-1 score, uﬁlki‘hndhrl dlal
1, 88.99% recall, uﬂﬂf!ﬁf'-'_
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