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INTISARI

Resesi merupakan kondisi pada perekonomian negara yang sedang
mengalami penurunan dimana itu sangat berdampak pada kehidapan sehari-hari
masyarakat. Isu terkait resesi banyak di perbincangkan oleh masyarakat dengan
opini yang berbeda-beda sehingga munculah suatu sentimen seperti negatif, positif,
dan netral. Masyarakat kini banyak menggunakan media sosial untuk
menyampaikan tanggapan mereka, salah satu media sosial yang sering digunakan
yaitu Twitter. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen
mengenai resesi di Indonesia pada Twitter menggunakan metode Naive Bayes
dengan variasi Multinomial Naive Bayes. Data yang digunakan dalam penelitian ini
diperoleh dengan cara mengumpulkan data dari Twitter dengan keyword resesi. Ada
beberapa sentimen yang di analisis seperti positif, negatif, dan netral. Metode yang
digunakan yaitu Multinomial Naive Bayes, metode ini digunakan untuk
menganalisis dan memprediksi sentimen yang ada pada tiap tweet. Ada beberapa
tahapan yang dilakukan yaitu crawling data, preprocessing data, pembobotan kata,
classification, dan evaluation. Pada tahap preprocessing data ada beberapa proses
yang dilakukan yaitu cleaning data, case folding, tokenization, stopword removal,
stemming, dan transformation. Pada tahap pembobotan kata dilakukan dengan TF-
IDF (Term Frequency- Inverse Document Frequency). Dan pada tahap
classification yaitu dengan menggunakan algoritma multinomial naive bayes. Hasil
pengujian dari dataset sebanyak 1006 data dan menggunakan multinomial naive
bayes sebagai klasifikasinya memperoleh hasil akurasi sebesar 74%, hasil tersebut
merupakan hasil sebelum SMOTE (Synthetic Minority Over-Sampling). Setelah
SMOTE hasil akurasinya sebesar 76%. Dan untuk hasil pengujian dengan variasi
7-fold cross validation yaitu 73%.

Kata Kunci : Naive Bayes, Multinomial Naive Bayes, Twitter, Analisis Sentimen
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ABSTRACT

A recession is a condition in a country's economy that is experiencing a
decline where it greatly impacts people's daily lives. Issues related to the recession
are widely discussed by the public with different opinions so that sentiments such
as negative, positive, and neutral arise. People now use social media a lot to convey
their responses, one of the social media that is often used is Twitter. Therefore, this
study aims to analyze sentiment regarding the recession in Indonesia on Twitter
using the Naive Bayes method with a variation of Multinomial Naive Bayes. The
data used in this research was obtained by collecting data from Twitter with the
recession keyword. There are several sentiments that are analyzed such as positive,
negative, and neutral. The method used is Multinomial Naive Bayes, this method is
used to analyze and predict the sentiments that exist in each tweet. There are several
stages carried out, namely crawling data, data preprocessing, word weighting,
classification, and evaluation. At the data preprocessing stage, there are several
processes carried out, namely data cleaning, case folding, tokenization, stopword
removal, stemming, and transformation. The word weighting stage is carried out
using TF-IDF (Term Frequency- Inverse Document Frequency). And in the
classification stage, using the multinomial naive Bayes algorithm. The test results
from a dataset of 1006 data and using multinomial naive Bayes as the classification
obtain an accuracy of 74%, these results are the results before SMOTE (Synthetic
Minority Over-Sampling). After SMOTE the accuracy is 76%. And for the test
results with a 7-fold cross validation variation, namely 73%.

Keyword : Naive Bayes, Multinomial Naive Bayes, Twitter, Sentiment Analysis
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