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INTISARI

Masalah kelulusan mahasiswa tepat waktu merupakan isu penting yang
dihadapi oleh perguruan tinggi di seluruh dunia, termasuk di Universitas AMIKOM
Yogyakarta. Kelulusan tepat waktu tidak hanya mempengaruhi reputasi universitas,
tetapi juga berdampak pada masa depan akademik dan profesional mahasiswa.
Salah satu metode yang dapat digunakan untuk memprediksi kelulusan mahasiswa
tepat waktu adalah algoritma Support Vector Machine (SVM). SVM merupakan
teknik pembelajaran mesin yang dapat digunakan untuk melakukan Kklasifikasi dan
regresi dengan membangun model dari data yang diberikan.Tujuan utama dari
SVM adalah mencari sebuah hyperplane (bidang pemisah) yang optimal untuk
memisahkan dua kelas data dengan margin maksimum. Dalam penelitian ini, akan
dilakukan implementasi algoritma SVM untuk memprediksi kelulusan mahasiswa
tepat waktu di Universitas AMIKOM Yogyakarta. Data yang digunakan akan
meliputi informasi akademik mahasiswa, seperti nilai mata kuliah, jumlah SKS
yang diambil, dan masa studi. Hasil dari penelitian ini diharapkan dapat
memberikan kontribusi pada pengembangan sistem pendukung keputusan untuk
meningkatkan kelulusan mahasiswa tepat waktu di Universitas AMIKOM
Yogyakarta.

Kata kunci: Support Vector Machine, Prediksi Kelulusan, Mahasiswa, Data

Mining.
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ABSTRACT

The problem of timely graduation of students is an important issue faced by
universities around the world, including at AMIKOM Y ogyakarta University. On-
time graduation not only affects the university's reputation but also impacts the
student's academic and professional future.One method that can be used to predict
student graduation on time is the Support Vector Machine (SVM) algorithm. SVM
IS @ machine learning technique that can be used to perform classification and
regression by building models from the given data. The main goal of SVM is to
find an optimal hyperplane (separator plane) to separate two classes of data with
maximum margins.In this research, the SVM algorithm will be implemented to
predict student graduation on time at AMIKOM Y ogyakarta University. The data
used will-include student academic information, such as course grades, number of
credits taken, and study period. The results of this study are expected to contribute
to the development of a decision support system to increase student graduation on
time at AMIKOM Yogyakarta University.

Keyword: Support Vector Machine, Graduation Prediction, Student, Data
Mining.
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