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INTISARI

Pisang merupakan buah yang populer di Indonesia dan kerap dikonsumsi oleh masyarakat
Indonesia setiap hari. Jenis pisang yang beredar di pasar tradisional maupun e-commerce
sangat beragam dan cenderung memiliki karakteristik yang mirip antara satu jenis pisang
dengan pisang lain. Fisik pisang yang mirip menyebabkan masyarkat sering keliru ketika
menentukan jenis pisang yang diinginkan. Penelitian ini bertujuan untuk menerapkan
-algoritma comolutional newral network dalam mengklasifikasi jenis bush pisang. Jenis
buah pi diklasifikosi ada empat macam, yaitu Pisang Ambon, Pisang
&vﬂ:ﬂlmkm dan Pisang RI!_F.. Penerapan n];jlﬂ-nuﬂtml r.':fwlnfm'imuf neural
network dilakukan dengan membuat model déep learning yang menggunakan arsitektur
MobileNetV2, Model dibual jadi model tanpa diterapkannya fine-
nening (fived model) tuning (tuned model). Model
dengan performa i likasi Android yang
dirancang de

besar 89, 17%.

0. Comvolutional Neural Nenwort, MobileNet



ABSTRACT

Banana is a popudar fruif in Indonesia and i affen consumed by Indonesian peaple every
dey: Tepes of bananas circulating in fraditional markets and e-commerce are very diverse
and tend (o have similar characteristics between one tvpe of hanana and another
Plyvsically simifar banamas canse people often make miseakes when determining the tupe
af banana they wani. This study aims to apply the convolutional nevral network algorithm
in classifying types of bananas. There are four types of bananas classified, namely Pisang
Ambon, Pisang Cavendish, Pisang Kepok, and Pisang Rafa. The application af the
:mhfmmlnﬂwfndimi mi‘p.r'l’.ﬁm irrurriadutn‘ﬁg‘, mﬁ!gdﬁaepfmmngm&f
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