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INTISARI

Imbalance class merupakan masalah yang sering kali muncul di dalam bidang
data mining. Imbalance class adalah kondisi dimana distribusi jumlah instance class
memiliki perbedaan yang sangat besar sehingga terdapat class yang memiliki instance
yang banyak disebut dengan majority class dan class yang memiliki jumlah instance
yang sedikit disebut dengan minority class. Dengan adanya ketimpangan dan
perbedaan jumlah instance yang sangat besar ini, menyebabkan algoritma-algoritma
klasifikasi menghasilkan akurasi-yang tinggi ketika mengklasifikasikan kelas
mayoritas dan menghasilkan akurasi yang rendah ketika mengklasifikasikan kelas
minoritas.

Pada penelitian ini akan mengimplementasikan algoritma SMOTE untuk
melakukan oversampling data dan algoritma naive bayes untuk melakukan klasifikasi
pada data yang telah di oversampling. Pengujian akan menggunakan skema 5-fold
cross-validation.

Pengujian dengan skema naive bayes menghasilkan akurasi sebesar 0.733 atau
73.33%, sensitivity sebesar 0.2105 atau 21.05%, specificity sebesar 0.8732 atau
87.32%, recall sebesar 0.2105 atau 21.05%, precision sebesar 0.3076 atau 30.76% dan
F-measure sebesar 0.2499 atau 24.99%. Pengujian dengan skema naive bayes dan
SMOTE skor akurasi,specitifity dan precision tertinggi diraih oleh kombinasi
oversampling 200% dan jumlah KNN yang dipilih sebanyak satu data yaitu sebesar
0.7178 atau 71.78%, 0.7042 atau 70.42% dan 0.6666 atau 66.66%. sedangkan skor
recall dan f-measure tertinggi didapatkan dengan menggunakan KNN sebanyak tujuh
data yaitu sebesar0.8596 atau 85.96% dan 0.7259 atau 72.59%. Hal ini menunjukkan
implementasi algoritma SMOTE berhasil menangani masalah imbalance class dan
hanya mampu meningkat precision, recall dan f-measure.

Kata kunci : Imbalance class, SMOTE, klasifikasi, oversampling, performa
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ABSTRACT

Class imbalance is a problem that often arises in the field of data mining.
Imbalance class is a condition where the distribution of the number of class instances
has a very big difference so that there are classes that have many instances called the
majority class and classes that have a small number of instances are called the minority
class. The inequality and differences in the number of instances are very large, causing
the classification algorithms to produce high accuracy when classifying the majority
class and low accuracy when classifying the minority class.

This research will implement the SMOTE algorithm for oversampling data and
the naive Bayes algorithm to classify the oversampled data. The test will use a 5-fold
cross-validation scheme.

Testing with the naive Bayes scheme resulted in an accuracy of 0.733 or
73.33%, sensitivity of 0.2105 or 21.05%, specificity of 0.8732 or 87.32%, recall of
0.2105 or 21.05%, precision of 0.3076 or 30.76% and F-measure of 0.2499 or 24.99%.
Testing with the naive Bayes scheme and SMOTE, the highest accuracy, specificity and
precision scores were achieved by a combination of 200% oversampling and the
number of KNN selected by one data, namely 0.7178 or 71.78%, 0.7042 or 70.42% and
0.6666 or 66.66%. while the highest recall and f-measure scores were obtained using
the KNN with seven data, namely 0.8596 or 85.96% and 0.7259 or 72.59%. This shows
that the implementation of the SMOTE algorithm is successful in handling the
imbalance class problem and is only able to increase .the precision, recall and f-
measure.

Keywords : Imbalance class, SMOTE, classification , oversampling, performance
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