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INTISARI

Pandemi corona atau covid-19 di Indonesia sudah berlangsung selama lebih
dari 6 bulan. Dimulai pada bulan Maret 2020, dan sampai saat ini masyarakat
yang terkonfimasi terinfeksi covid 19 semakin meningkat, bahkan dibeberapa
daerah mengalami kenaikan derastis. Berbagai tindakan daerah pemerintah telah
dilakukan, baik pelaksaan PSBB (Pembatasan Sosial Berskala Besar), peraturan
ketat agar masyarakat mematuhi-protocol kesehatan, bahkan pemrintah telah
memberikan bantuan social kepada masyarakat terdampak pandemic.

Tetapi dari beberapa kebijakan pemerintah ini yang paling menjadi sorotan
saat ini adalah tetap dilaksanakannya PILKADA serentak untuk beberapa wilayah
di Indonesia. Meskipun akan dilakukan penjagaan dan diharuskan mematuhi
protocol kesehatan pilkada akan membuat kerumunan dan berpontensi penularan
covid.

Dengan kebjikan yang kontroversial tersebut pasti masyarakat mempunyai
opini dan pandangan masing-masing. Oleh karena itu peneliti akan membuat
analisis sentiment terhadap kebijakan pemerintah yang tetap akan melaksanakan
PILKADA serentak. Dengan focus pada media social twitter, penelitian ini akan
menggunakan algoritma Naive Bayes Classifiver. Hasil dari penelitian ini
diharapkan pemerintah dapat megnevaluasi kebijakannya dan lebih bijaksana lagi
untuk membuat kebijakan agar elemen masyarakat non pemerintahan suaranya
juga dapat didengar.

Kata Kunci: klasifikasi, analisis sentiment, Naive Bayes Classifier,
NBC,seleksi fitur, Informastion Gain
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ABSTRACT

The corona or covid-19 pandemic in Indonesia has been going on for more
than 6 months. Starting in March 2020, and until now people who have been
confirmed infected with Covid 19 are increasing, even in some areas it has
increased dramatically. Various local government actions have been carried out,
including the implementation of the PSBB (Large-Scale Social Restrictions), strict
regulations so that people comply with health protocols, and even the government
has provided social assistance to.communities affected by the pandemic.

However, of these government policies the most highlighted at the moment is
the simultaneous implementation of regional elections for regional elections in
Indonesia. Although safeguards will be carried out and required.to comply with
election health protocols, it will create crowds and have the potential for covid
transmission.

With this controversial policy, it is certain that the public will have their own
opinions and views. Therefore, researchers will make a sentiment analysis on
government policies that will continue to carry out simultaneous regional elections.
With a focus on social media twitter, this study will use the Naive Bayes Classifiver
algorithm. The results of this study are expected that the government can evaluate
its policies and be wiser in making policies so that their voices can also be heard
from non-government elements of society.

Keywords: classification, sentiment analisis, Naive Bayes Classifier,

NBC,seleksi fitur, Informastion Gain
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