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INTISARI

Media sosial adalah sarana untuk berkomunikasi dan bertukar informasi antar
sesama pengguna media sosial, media sosial Twitter adalah salah satunya. Tetapi
informasi yang disebarluaskan tidak sepenuhnya benar, ada beberapa berita yang tidak
sesuai dengan kebenaran atau sering disebut hoax. Ada banyak kasus penyebaran hoax
yang menimbulkan kekhawatiran dan sering membahayakan individu atau kelompok.
sehingga dalam penelitian ini, penulis:membangun sistem untuk mengidentifikasi
berita hoax pada media sosial Twitter.

Penelitian_<ini menggunakan metode Naive Bayes Classifier untuk
mengklasifikasikan postingan-postingan dengan topik covid-19 di Twtter. Postingan
tersebut akan digolongkan ke dalam dua kelas yaitu kelas hoax untuk postingan yang
tergolong tidak benar dan kelas non hoax untuk postingan yang tergolong benar.

Dataset yang digunakan untuk proses training sebanyak 500 data, dengan
komposisi 250 postingan hoax dan 250 postingan non hoax. Penelitian ini diawali
dengan proses preprocessing, dilanjutkan proses training dan klasifikasi. Berdasarkan
hasil evaluasi yang menggunakan 10 fold cross validation, didapatkan hasil akurasi
rata-rata sebesar 76 %, rata-rata error 24 %, rata-rata precision 39% dan rata-rata recall
74%. Dari 10 fold, akurasi tertinggi terdapat pada fold 8 dengan hasil akurasi 96%,
sedangkan akurasi terendah yaitu pada fold 10 sebesar 50%. Dari hasil tersebut, Naive
Bayes Classifier dapat diterapkan untuk mengklasifikasikan postingan hoax di Twitter.

Kata kunci: Klasifikasi, Naive Bayes Classifier, Hoax, Twitter, 10-Fold Cross
Validation.
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ABSTRACT

Social media is a means to communicate and exchange information among
fellow social media users, Twitter social media is one of them. But the information
disseminated is not entirely true, there are some news that do not correspond to the
truth or are often called hoaxes. There are many cases of the spread of hoaxes that
raise concerns and often harm individuals. or groups. so that in this study, the author
built a system to identify hoax news on social media Twitter.

This study used Naive Bayes Classifier method to classify posts with covid-19
topic on Twtter. The post will be classified into two classes, namely hoax class for posts
that are classified as incorrect and non-hoax class for posts that are classified as true.

Dataset used for the training process as much as 500 data, with the composition
of 250 hoax posts and 250 non-hoax posts. This research begins with the preprocessing
process, followed by the training and classification process. Based on evaluation
results using 10 fold cross validation, the average accuracy result was 76.%, with an
average error of 24%,. Of the 10 folds, the highest accuracy is found in fold 8 with an
accuracy of 96%, while the lowest accuracy is at fold 10 of 50%. From these results,
Naive Bayes Classifier can be applied to classify hoax posts on Twitter.

Keywords: Classification, Naive Bayes Classifier, Hoax, Twitter, 10-Fold Cross
Validation.
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