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INTISARI

Pada tanggal | Oktober 2022 teradi sebuah tragedi di Stadion Kanjurahan
Malang yang terjadi pada pendukung dari tim Arema FC. Tragedi Kanjuruhan
menuai banyak komentar di berbagai media sosial, hal tersebut membuat peneliti
tertarik untuk melakukoan pepelitian dengan judul “Klasifikasi Sentimen Analisis
Twitter Untuk Menilai Opini Poblik Terhadap Pertandingan Sepak Bola
Menggunakan Metode Naive Bayes”. Penelition ini dilakukan sebagai bentuk
informasi perbandingan jumlah komentar positif dan negative di media social
Twitter dan untuk mengetabini akurasi dan metode kinsifikasi yang digunakan.

Penelitian ini mengzunakan metode klasifikasi Naive Baves. Data yang
digunakan dalam penelitisn mi sebanyak 2052 data yang terdiri dari 1015 data
positif dan I.\‘B-T data negatif. Data yang digunakan ini nanti akan dibagi menjadi
data latih dan data wji Untuk mengetahui pengaruh jumbah data latih pada akurasi
yang dihasilkan, maka pengujian akan dilakukan schanyak figa kali dengan
kombinasi data latil dan data uji yang berbeda yaitu 70:30, 80:20, dan 90:10. Hasil
dari penelitianini diperoleh nilai akurasi tertinggi sebesar 79%, precision 79%, dan
recall T9%, Program ini dapat dikembangkan untuk platform media sosial lainnya
seperti facebook, instagram, dan lainmyz.

Kata kunel: Naive Baves, Komentar Sentimen Analisis, Sepak Bola,
Kanjuruhan.
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ABSTRACT

On October 1, 2022, a tragedy ovewrred at the Malang Koanjurithan
Stadizm, which occwrred to supparters of the Arema FC team. The Kanfuruhan
iragedy reaped a ot of comments or various sociol medic, thiv made researchers
interested in conducting researclh with the title "Classificarion of Twitter Analyxis
Sentiments to Assess Public Opinior of Football Matches Using the Nabvwe Bayves
Method™, This research was conducted ax o form of comparative information on
the mumber of positive and negative camments on social media Twitter and to

tetermine the accuracy af the o aquw ieve.

This study uses the Naive Bayes classification method. The data used in this
study were 2052 dara consisting of 1015 positive data and 1037 negative data. The
data wsed u.'ﬂiier.iﬁwded imto training dato anl lest dote. To find ourl the effect of
the amount of training date on the resulting accuracy, the test will be carried ous
three times with different combinations of training dafo and st date, namefy
70:30, §0-20, and W10, The results of this study abtained the highest accuracy
values of 79 T9% precision, and 79% recall. This programean be developed for
other social media platforms such as Fi ar!ﬁﬂﬁi;-mmmmd athers.

Keyword: Nafve Baves, Conmmintiry, Sentiment Analvsis, Football, Kanjuruhan,
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