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INTISARI

Diabetes Mellitus (DM) adalah penyakit metabolik kronis yang ditandai
dengan peningkatan kadar gula darah, yang dengan seiring berjalannya waktu akan
menyebabkan kerusakan pada organ tubuh lainnya. Menurut situs resmi Word
Health Organization (WHO) sekitar 422 juta orang di seluruh dunia menderita
diabetes. Di Indonesia sendiri menurut situs databox, Indonesia menempati urutan
ke-5 kasus diabetes terbanyak di dunia. Keterlambatan dalam diagnosis penyakit
diabetes adalah satu penyebab terjadinyalonjakan jumlah kematian maka dari itu
tindakan awal yang harus dilakukan adalah deteksi dini..

Dari banyaknya kasus tersebut maka dihasilkan data pasien diabetes yang
dapat diolah sehingga penelitian ini dibuat untuk mengetahui algoritma klasifikasi
terbaik yang mempunyai nilai akurasi dan nilai AUC tertinggi untuk melakukan
deteksi dini penyakit diabetes. Algoritma yang akan teliti adalah algoritma KNN,
Naive Bayes, dan C4.5. Algoritma akan dilakukan optimasi menggunakan metode
backward elimination. Backward Elimination dilakukan untuk mengoptimalkan
hasil akurasi dari kinerja algoritma. Penelitian ini akan dilakukan menggunakan
metode CRISP-DM yaitu salah satu framework untuk melakukan data mining.

Setelah melalui tahapan-tahapan metode CRISP-DM, hasil penelitian
adalah algoritma KNN sebelum dioptimasi mendapatkan akurasi 0,928 dan nilai
auc 0,942, sedangkan setelah dioptimasi mendapatkan akurasi 0,976 dan nilai auc
0,973, algoritma Naive Bayes sebelum dioptimasi mendapatkan akurasi 0,880 dan
nilai auc 0,912, sedangkan setelah dioptimasi mendapatkan akurasi 0,894 dan nilai
auc 0,958, algoritma C4.5 sebelum dioptimasi mendapatkan akurasi 0,967 dan nilai
auc 0,956, sedangkan setelah dioptimasi mendapatkan akurasi 0,975 dan nilai auc
0,988. Sehingga kesimpulan dari penilitian ini adalah bahwasanya algoritma terbaik
dari segi akurasi adalah algoritma KNN yang sudah dioptimasi dengan nilai akurasi
0,976 dan dari segi nilai auc yang dihasilkan adalah algoritma C4.5 yang sudah
dioptimasi dengan nilai auc 0,988.

Kata Kunci : Diabetes Mellitus, Klasifikasi, Backward Elimination, KNN, Naive
Bayes, C4.5
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ABSTRACT

Diabetes Mellitus (DM) is a chronic metabolic disease characterized by increased blood
sugar levels, which over time will cause damage to other organs of the body. According to the official
website of the World Health Organization (WHO), about 422 million people worldwide suffer from
diabetes. In Indonesia, according to the databox site, Indonesia ranks the 5th most cases of diabetes
in the world. The delay in diagnosing diabetes is one cause of the spike in the number of deaths,
therefore the initial action that must be taken is early detection.

From these many cases, data from diabetes patients is generated that can be processed so
that this study was made to determine the best classification algorithm that has the highest accuracy
and AUC values for early detection of diabetes. The algorithms that will be studied are the KNN,
Naive Bayes, and C4.5 algorithms. The algorithm will be optimized using the backward elimination
method. Backward Elimination is done to optimize the accuracy of the algorithm's performance.
This research will be conducted using the CRISP-DM method, which is.one of the frameworks for
performing data mining.

After going through the stages of the CRISP-DM method, the results of the research are
that the KNN algorithm before being optimized got an accuracy of 0.928 and an auc value of 0.942,
while after being optimized it got an accuracy of 0.976 and an auc value of 0.973, the Naive Bayes
algorithm before optimization got an accuracy of 0.880 and an auc value of 0.912, while after being
optimized it gets an accuracy of 0.894 and an auc value of 0.958, the C4.5 algorithm before being
optimized gets an accuracy of 0.967 and an auc value of 0.956, while after being optimized it gets
anaccuracy of 0.975 and an auc value of 0.988. So the conclusion from this research is that the best
algorithm in terms of accuracy is the KNN algorithm which has been optimized with an accuracy
value of 0.976 and in terms of the resulting AUC value is the C4.5 algorithm which has been
optimized with an AUC value of 0.988.

Keywords : Diabetes Mellitus, Classification, Backward Elimination, KNN, Naive Bayes, C4.5
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