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INTISARI

Era Big Data memberikan dampak melimpahnya data yang tersedia di
internet, terutama pada data teks. Untuk mendapatkan informasi dari data
tersebut, perlu dilakukan analisis sentimen untuk menganalisis opini orang dalam
data tekstual (seperti ulasan produk, ulasan film, dan tweet). Analisis sentimen
adalah sebuah proses yang memahami, mengekstraksi, dan mengolah data teks
secara otomatis untuk menemukan jenis sentimen pada teks tersebut. Analisis
sentimen berguna untuk memudahkan. pengguna pada proses memahami
sentiment sehingga dapat melakukan penentuan keputusan pada suatu objek.

Penelitian ini.melakukan analisis pengaruh fungsi aktivasi pada algoritma
CNN dalam mengklasifikasikan sentimen bahasa Indonesia. Fungsi aktivasi yang
digunakan adalah Relu, Tanh dan Sigmoid dengan tujuan untuk mengetahui
pengaruh fungsi aktivasi pada tingkat akurasi dan mengetahui fungsi aktivasi
yang paling berpengaruh dalam mencapai tingkat akurasi yang tinggi.

Berdasarkan hasil penelitian, fungsi aktivasi memiliki pengaruh dalam
menghasilkan akurasi dengan fungsi aktivasi Tanh menjadi yang terbaik dalam
memperoleh akurasi di kelas 0 (negatif) dan kelas 2(positif) dengan akurasi
91,80% dan 96,22% dan berhenti pada epoch ke 13. Model cnn dengan fungsi
aktivasi ReLU menjadi yang terbaik dalam memperoleh akurasi di kelas 1
(netral) dengan akurasi 96.32% dan berhenti pada epoch ke 14. Model cnn
dengan fungsi aktivasi Sigmoid memperoleh akurasi lebih rendah dari model cnn
dengan fungsi aktivasi Tanh dan ReLU dan berhenti pada epoch ke 27.

Kata Kunci: Convolutional Neural Networks, Fungsi Aktivasi, Klasifikasi
Sentimen
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ABSTRACT

The era of Big Data has an impact on the abundance of data available on
the internet, especially on text data. To get information from this data, it is
necessary to conduct a sentiment analysis to analyze people's opinions in textual
data (such as product reviews, movie reviews, and tweets). Sentiment analysis is
a process that understands, extracts, and processes text data automatically to
find the type of sentiment in the text. Sentiment analysis is useful for making it
easier for users in the process of understanding sentiment so that they can make
decisions on an object.

This study analyzes the effect of the activation function on the CNN
algorithm in classifying Indonesian sentiments. The activation functions used are
Relu, Tanh and Sigmoid with the aim of knowing the effect of the activation
function on the accuracy level and knowing the activation function that has the
most influence in achieving a high level of accuracy.

Based on the results of the study, the activation function has an influence
in producing accuracy with the Tanh activation function being the best in
obtaining accuracy in class 0 (negative) and class 2 (positive) with an accuracy
of 91.80% and 96.22% and stops at the 13th epoch. The cnn model with the
ReLU activation function is the best in obtaining accuracy in class 1 (neutral)
with an accuracy of 96.32% and stops at the 14th epoch. The cnn model with the
Sigmoid activation function gets lower accuracy than the cnn model with the
Tanh and ReLU activation functions and stopped at the 27th epoch.

Keyword: Convolutional Neural Networks, Activation Functions, Sentiment
Classification
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